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DAVOGLIO, Guilherme Rubim. Roubo e furto no estado de Sao Paulo em 2016: analise
espacial e varidveis explicativas. 2019. 86 f. Dissertagdo (Mestrado em Economia Regional) —
Universidade Estadual de Londrina, Londrina, 2019.

RESUMO

Esta pesquisa busca conhecer as varidveis explicativas dos crimes de roubo e furto no estado
de Sao Paulo em 2016, através de técnicas econométricas e da distribui¢do espacial. Com base
na teoria do crime de Becker e teoria da desorganizacdo social, considerou-se que esses
crimes sao relacionados as caracteristicas econoOmico-sociais, demograficas e intrinsecas aos
municipios, sendo que sua distribui¢do no espaco ndo ¢ uniforme. A partir do perfil dos
apenados no estado de Sao Paulo em 2016 e caracteristicas de seus municipios, foram
utilizadas as técnicas de AEDE (Analise Exploratoria de Dados Espaciais) e regressoes cross
section espacial e tradicional para analisar a distribui¢do espacial dos crimes de furto e roubo
e suas variaveis explicativas. Os resultados obtidos evidenciaram que entre os apenados no
estado de Sdo Paulo em 2016, 94,58% eram homens; 41,07% dos homens ¢ 19,11% das
mulheres foram condenados pelos crimes de furto e roubo. Individuos com idade entre 18 e
39 anos representavam 83,31% do total de detentos. Através dos mapas de clusters,
evidenciou-se que os crimes de furto e roubo em 2016 concentraram-se na Regido
Metropolitana de S@o Paulo e no litoral do estado. Foi feita a andlise bivariada contra
variaveis que foram significativas nos modelos estimados e foi encontrada uma dependéncia
espacial entre elas. As varidveis explicativas de medi¢do de desenvolvimento econdmico e
social incluidas nos modelos foram: densidade demografica, homens de 15 a 30 anos com
menos de 8 anos de estudo, IFDM para emprego e renda e para educagdo, mulheres chefes de
familia sem a presenca do conjuge na residéncia, populacao de 18 a 24 anos que nao estudava
nem trabalhava, taxa de fecundidade, nimero de pessoas presas pelo trafico de drogas,
populagdo de 14 a 17 anos que ndo estudava nem trabalhava e a taxa de fecundidade. Os
resultados obtidos nos modelos foram ao encontro com a literatura estudada, bem como com a
analise da populacao prisional do Estado, ou seja, foi possivel, através do estudo das variaveis
descritas, determinar quais os principais fatores que levam ao surgimento dos crimes de furto
e roubo nas diferentes mesorregides do estado de Sdo Paulo. Com isso, as autoridades podem
sensibilizar recursos para diminuir os crimes lucrativos através de politicas ptblicas.

Palavras-chave: Roubo. Furto. Econometria espacial. Sdo Paulo. Crime.



DAVOGLIO, Guilherme Rubim. Robbery and theft in Sao Paulo state in 2016: spatial
analysis and explanatory variables. 2019. 86 p. Dissertation (Master in Regional Economics)
— Universidade Estadual de Londrina, Londrina, 2019.

ABSTRACT

This research aims to know the explanatory variables of robbery and robbery crimes in the
state of Sao Paulo in 2016, through econometric techniques and spatial distribution. Based on
Becker's crime theory and social disorganization theory, it was considered that these crimes
are related to the socio-economic, demographic and intrinsic characteristics of municipalities,
and their distribution in space is not uniform. From the profile of the victims in the state of
Sdo Paulo in 2016 and characteristics of their municipalities, the AEDE (Spatial Data
Exploration Analysis) and spatial and traditional cross-section regressions were used to
analyse the spatial distribution of robbery and theft crimes and its explanatory variables. The
results showed that among those who suffered in the state of Sao Paulo in 2016, 94.58% were
men; 41.07% of men and 19.11% of women were convicted of felony theft and robbery.
Individuals aged between 18 and 39 years accounted for 83.31% of all detainees. Through the
cluster’s maps, it was evidenced that robbery and robbery crimes in 2016 were concentrated
in the Metropolitan Region of Sdo Paulo and in the coast of the state. The bivariate analysis
was performed against variables that were significant in the estimated models and a spatial
dependence was found between them. The explanatory variables of measurement of economic
and social development included in the models were: demographic density, men aged 15 to 30
years with less than 8 years of study, IFDM for employment and income and for education,
female heads of household without the presence of the spouse in the household, population
from 18 to 24 years old that did not study or work, fertility rate, number of people arrested for
drug trafficking, population aged 14 to 17 who did not study or work and fertility rate. The
results obtained in the models were in agreement with the literature studied, as well as with
the analysis of the prison population of the State, that is, it was possible, through the study of
the variables described, to determine the main factors that lead to the appearance of theft
crimes and robbery in the different mesoregions of the state of Sdo Paulo. With this, the
authorities can raise awareness to reduce profitable crimes through public policies..

Keywords: Theft. Robbery. Spatial econometrics. Sao Paulo. Crime.
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1 INTRODUCAO

Diariamente, veiculos de comunicagdo em massa divulgam informacgdes sobre crimes
e violéncia de maneira tao recorrente que a criminalidade e a violéncia fazem parte do dia a
dia do cidadao brasileiro.

A sociedade exige do Estado o combate a criminalidade com agdes efetivas, sob a
forma de policiamento nas ruas e agdes preventivas de combate ao crime. Em geral, as
cobrangas ficam em torno de melhores condi¢des de seguranga publica. O Estado, por sua
vez, esbarra em barreiras administrativas e financeiras. Na maior parte dos casos, acaba
atendendo situagdes emergenciais, deixando o combate efetivo a criminalidade em segundo
plano.

Os economistas vém estudando a criminalidade como parte do comportamento
humano motivados, principalmente, pelo rapido crescimento do nimero de crimes e da
violéncia e pela insatisfacdo com as explicagdes tradicionais da participacao dos individuos
em atividades criminosas e ilegais. A partir do estudo de Becker (1968) buscam investigar a
possibilidade de se cometer um crime como um ato racional. Isto implica que os individuos se
tornam assaltantes e criminosos porque os beneficios de tal atividade sdo compensadores,
quando comparados, por exemplo, com outras atividades legais.

Assim, para os economistas, 0s crimes sdo um grave problema para a sociedade
porque, em certa medida, vale a pena cometé-los e implicam em custos significativos em
termos financeiros e sociais. O argumento bésico da abordagem econdmica do crime ¢ que os
infratores reagem aos incentivos, tanto positivos como negativos, e que o nimero de infragdes
cometidas ¢ influenciado pela alocagdo dos recursos publicos e privados para fazer frente ao
cumprimento da lei e de outros meios para preveni-los ou para dissuadir os individuos a
cometé-los. Para os economistas, o comportamento criminoso nao ¢ visto como uma atitude
simplesmente emotiva, irracional ou antissocial, mas sim como uma atividade eminentemente
racional.

As principais contribuicdes da andlise econdmica do crime dizem respeito a relacao
delito-punicao como determinante da magnitude da taxa criminal. Pode-se dizer que todas as
decisdes de cometer algum tipo de crime ou atividade ilegal, tal como a de estacionar em local
proibido, cometer um sequestro ou assaltar um banco, envolveriam consideragdes
econdmicas, porque quem os comete enfrenta um dilema entre os beneficios decorrentes do
ato cometido e os custos.

A familia, as transformagdes demograficas e sociais sdo elementos importantes para
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analise da criminalidade em qualquer nivel. A densidade populacional; o grau de urbanizagao;
o nivel educacional; nivel médio de renda e taxas de desemprego de cada regido também sao
apontados na literatura como varidveis explicativas dos crimes. Segundo Becker (1968), o
individuo pondera o rendimento obtido no mercado ilicito com a expectativa de rendimento
no mercado licito. Os crimes de furto e roubo proporcionam ao criminoso a lucratividade ou o
rendimento esperado de forma imediata a execugdo do ato delituoso.

De acordo com o Codigo Penal do Brasil, Artigo 155 (BRASIL, 1941), o furto, ¢
definido como “Subtrair, para si ou para outrem, coisa alheia movel”. No Artigo 157, o roubo
¢ definido como “Subtrair coisa movel alheia, para si ou para outrem, mediante grave ameaca
ou violéncia a pessoa, ou depois de havé-la, por qualquer meio, reduzido a impossibilidade de
resisténcia” (BRASIL, 1941).

No ano de 2016 ocorreram 298.366 crimes de roubo de veiculos, cargas e roubos a
institui¢des financeiras. Deste total, Sdo Paulo foi o principal estado brasileiro nesses tipos de
crime, com 101.742 casos ou 34,10% do total. Nesse mesmo ano, do total de roubos no estado
de Sdo Paulo, 77.949 foram roubos de veiculos, representando 76,61% (FORUM
NACIONAL DE SEGURANCA PUBLICA, 2017).

Dados divulgados pelo Conselho Nacional de Justica (CNJ, 2018) mostram que em
agosto de 2018, 602.617 pessoas estavam no sistema carcerario no Brasil. Deste total,
572.764 individuos (95%) eram do sexo masculino. Os principais crimes cometidos foram:
roubo (27,58%); trafico de drogas (24,74%); homicidios (11,27%); e, furtos (8,63%) do total,
respectivamente. O estado de S3ao Paulo concentra a maior populagdo carcerdria do Brasil,
com um total de 174.620 presos, ou 29% da populacao carceraria total (CNJ, 2018).

De fato, a literatura aponta que nas regides metropolitanas e de maior densidade
populacional, ha uma maior concentragdo da riqueza e das oportunidades no mercado ilicito,
ao mesmo tempo em que a chance de impunidade ¢ maior. A mesorregido metropolitana de
Sao Paulo, por exemplo, concentrou aproximadamente 75% dos crimes de roubo e 53% dos
crimes de furto no estado em 2016.

Os ultimos dados divulgados para furto e roubo nos municipios de Sao Paulo sdo do
ano de 2016, sendo que a distribuigdo espacial dos roubos e furtos e as variaveis explicativas
desses crimes foram pouco estudadas.

Perante o exposto, o objetivo da pesquisa ¢ conhecer a distribui¢cao dos crimes de furto
e roubo no estado de Sao Paulo e seus determinantes no ano de 2016.

Como objetivos especificos tem-se: 1) apresentar a populagdo carceraria do estado de

Sdo Paulo em 2016; ii) identificar a distribui¢do espacial dos crimes de roubo e furto nos
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municipios de Sao Paulo no ano em andlise; e, iii) estimar regressdes cross section espacial e
tradicional para entender os seus determinantes.

A metodologia adotada nesta pesquisa baseou-se na analise descritiva dos dados, nas
técnicas de analise exploratéria de dados espaciais (AEDE) e regressdes cross section
tradicional e espacial, para o ano de 2016. Dada a diversidade de municipios, pressupde-se
que a distribuicdo dos crimes de roubo no estado de Sao Paulo ndo ¢ uniforme. Ao mesmo
tempo, considera-se que seus determinantes estdo relacionados as caracteristicas econdmico-
sociais, demograficas e intrinsecas aos municipios.

O estudo encontra-se dividido em seis se¢des, sendo a primeira a introdug¢do. Na
sequéncia foram abordados os estudos tedricos e empiricos sobre crimes lucrativos,
internacionais e nacionais. A terceira secdo apresenta a metodologia utilizada no estudo e a
base de dados. A quarta e quinta se¢des sdo dedicadas aos resultados da pesquisa. A ultima

secdo reune as consideragdes finais.
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2 CRIME LUCRATIVO: FUNDAMENTOS TEORICOS E EMPIRICOS
2.1 FUNDAMENTOS TEORICOS DO MODELO DE BECKER

Becker (1968) desenvolveu o alicerce da teoria do crime. Ao discorrer sobre a
motivacdo da atividade criminal, relacionou a atividade criminal a probabilidade de
condenagdo do infrator; a pena no caso do infrator ser detido e outras variaveis, tais como: os
rendimentos obtidos em atividades licitas e ilicitas ou, ainda, a um sistema penal mais severo

e/ou ostensivo. Esta relacdo pode ser descrita por:
0; = 0;(p;. £, ;) (1)

Em que:

0; representa o numero de crimes que um individuo possa cometer em um
determinado periodo de tempo; p; a probabilidade deste criminoso ser preso pela pratica
ilegal; f; a pena ou puni¢do imputada pelo crime cometido; e u; refere-se a todas as demais
influéncias ndo especificadas, ou, simplesmente, varidveis exogenas.

Becker (1968) demonstrou que a atividade criminal ¢ uma fun¢ao da renda monetaria e

psicologica recebida pelo autor (Y;), que somada a possibilidade de punigdo (f;) representa a

utilidade esperada E (U;), especificada na equagdo (2):

EW) = w005 = ) + (1= p,)0(1) @

Ao derivar parcialmente a equacdo (2) em relacdo a probabilidade do individuo ser

preso (pj) € a pena ou punigdo pelo crime cometido (f;) tem-se:

00/ 00/
Opj=a—p;<0 0}3-=8—f1{<0 3)

Isto significa que um aumento em (p;) e (f;) reduzira a utilidade esperada do individuo
cometer um crime. Consequentemente, a quantidade de crimes cometidos diminui conforme
aumenta a probabilidade de prisdo ou a rigidez da pena. Por outro lado, um aumento na

probabilidade de prisdo (aumento em p;) compensado por uma redugdo percentual na pena
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aplicada ao infrator (f;) ndo alteraria 0 ganho, mas a utilidade esperada via aumento do risco.
O infrator leva mais em conta o tamanho da pena a ser aplicada do que a probabilidade de ser
pego.

Uma elevagdo em p; reduz a utilidade esperada do crime € o numero de crimes. Por
outro lado, uma amplia¢do em f; teria um maior efeito se o individuo tivesse aversdo ao risco.
No caso de ambos serem neutros, o efeito seria idéntico.

Becker (1968) conclui que existe uma relagdo inversa entre p; € f; € que o criminoso €
mais sensivel a uma alteragdo em f;, caso seja amante ao risco. Afirma que a propensdo do
individuo cometer uma atividade ilegal estd mais relacionada a probabilidade de prisdo (p;) e
a pena ou punigdo aplicada pela atividade ilegal (f;) que, por sua vez, influencia o nivel de
risco ¢ a vida em funcao do crime.

As atitudes do criminoso, a eficiéncia da policia e a quantidade de recursos utilizados
no combate ao crime podem sofrer reflexos das politicas publicas. Desta forma, pesam menos
na decisdo do individuo cometer um crime.

Os custos sociais sobre as penas, de acordo com Becker (1968), ndo afetam a decisao
do criminoso a praticar o ato ilegal pelo fato de ndo corresponderem aos fatores
influenciadores do risco. O investimento em tecnologia conjugado a reforma do sistema
policial e judiciario afetaria a probabilidade de punigdo (p;), reduzindo o namero de crimes.
Por conseguinte, alteraria a variavel que diz respeito as penas ou punigdes aos infratores (f;).
Desta forma, acarretaria em uma menor necessidade de severas penas.

Becker (1968) conclui que a decisdo de um individuo entrar para o mundo do crime ¢
racional. Tal decisdo ¢ baseada na comparagdo dos beneficios monetarios e psicologicos
obtidos com a atividade ilicita com seus possiveis custos (risco e incerteza). Para o autor, os
potenciais criminosos atribuem um valor monetario ao crime, incluindo ndo somente o
planejamento e a execugdo, mas também outros custos de oportunidade. Entre eles tem-se o
custo moral decorrente do desrespeito da lei, repercutindo em sua reprovagdo no grupo € na
comunidade em que vive.

Na sequéncia sdo apresentados e discutidos estudos internacionais € nacionais acerca

do crime.

2.2 CRIMINALIDADE: EVIDENCIAS EMPIRICAS

Vérios sao os fatores que podem afetar a decisdo de um individuo cometer um crime
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ou nao. A literatura internacional ¢ diversificada e robusta quando comparada aos estudos
brasileiros sobre criminalidade. Boa parte dos estudos sinaliza que entre os fatores que
influenciam a decisdo de um individuo cometer um roubo estdo as condi¢des sociais em que
ele se encontra e fatores demograficos.

Esta secao foi subdividida em duas subsecdes. A primeira foi dedicada aos estudos

internacionais e, na sequéncia, tem-se os estudos nacionais para criminalidade.

2.2.1 Literatura internacional

Vérios sao os estudos internacionais sobre criminalidade que expdem a
vulnerabilidade social em que as familias sdo acometidas e qual sua ligacdo para o aumento
dos crimes lucrativos. Nesta subse¢do serdo apresentados os principais estudos e suas
contribuigdes para a literatura sobre o tema.

A desigualdade social vem sendo considerada um dos principais fatores que
influenciam na escolha de um individuo em praticar ou ndo um crime. Nesta linha, os autores
salientam que individuos que vivem a margem da sociedade t€ém uma propensdo maior a
praticar atividades ilicitas (AGHION; HOWITT, 1998; AGNEW, 1991; AGNEW; WHITE,
1992; BENABOU, 1996; DALY; WILSON; VASDEV, 2001; JUNGER-TAS, 1992;
KELLY, 2000; PEARSSON; TABELLINI, 1998; SAMPSON; WILSON, 1995).

O desemprego frequentemente ¢ citado como uma variavel de interesse quando o
assunto ¢ criminalidade. Pessoas que se encontram desempregadas apresentam uma chance
maior de ingressar na criminalidade. De acordo com Cantor e Land (1985); Card (1999);
Corman e Mocan (2005); Philips e Land (2012) e Topel (1999), isso ocorre porque, ao nao
verem chances de ganhos reais em atividades licitas, acabam escolhendo as alternativas
ilegais para seu sustento e de suas familias.

Pessoas desempregadas, em maior propor¢do, sdo aquelas que possuem os menores
indices de escolaridade em uma determinada sociedade. Desta forma, a relacdo
beneficio/custo da atividade ilicita costuma ser maior quando comparada aquelas de maior
escolaridade.

Cabe ressaltar que essa ¢ uma varidvel que apresenta uma interpretacdo ambigua para
os casos dos crimes lucrativos. Enquanto pode-se pensar que pessoas com um menor nivel de
instrug¢do terdo uma maior propensdo a entrar no mundo do crime, os chamados crimes de
“colarinho branco” abrangem uma parte da populacdo justamente com um maior tempo de

estudo. Essa ambiguidade ¢ vista em estudo de Mincer (1958); Becker (1968); Ehrlich (1973);
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Imrohoroglu, Merlo e Rupert (2000); Heckman, Tobias e Vytlacil (2000); Fajnzylber,
Lederman e Loayza, (2002) e Bratsberg e Terrell (2002).

Sabendo que uma pessoa comete um crime para sua satisfacdo econdmica e pessoal,
estudos citam a pobreza de uma populagcdo como sendo uma influenciadora na decisdo de se
cometer um crime ou nao. Isto ndo significa dizer que pessoas alocadas em regides pobres
irdo, necessariamente, cometer os crimes de furto e roubo, mas sim que estardo mais
propensas a cometé-los como forma de igualarem a distancia social com as pessoas mais
abonadas financeiramente da populacio (MERTON, 1938; HAGAN; PETERSEN, 1995;
HARRIES, 1974; KENNEDY et al., 1998).

Andresen (2005) e Harries (1974) deduzem que individuos jovens, de baixa
escolaridade e em situacdo de vulnerabilidade social tém maior probabilidade de ingressarem
no mundo do crime. Como resultado, uma maior propor¢do de jovens em um municipio ou
regido pode levar ao aumento dos crimes contra o patrimonio.

A importancia de acumulacao de capital humano esta relacionada com um aumento na
probabilidade de o individuo ter sucesso no mercado de trabalho e com o crescimento
econdmico dos paises (TOPEL, 1999). Com relagio aos retornos decorrentes da escolaridade,
pode-se destacar os estudos classicos de Becker (1968) e de Mincer (1958), tal como os
trabalhos mais recentes de Heckman, Tobias e Vytlacil (2000) e Bratsberg e Terrell (2002).

Qualquer que seja o caso, a educagdo ¢ comumente citada como um exemplo de
externalidade positiva. Frequentemente um maior nivel educacional ¢ associado com um
menor nivel de violéncia. Contudo, pelo menos em nivel tedrico, tal associacdo ndo pode ser
feita pois, se por um lado uma melhora no nivel educacional aumenta as oportunidades no
setor legal da economia, também ¢ verdade que um nivel educacional mais elevado contribui
para reduzir os custos de aprendizado do crime (FAJNZYLBER; LEDERMAN; LOAYZA,
2002). Mesmo assim ¢ comum incluir a escolaridade como uma varidvel explanatoria em
estudos empiricos sobre a criminalidade (EHRLICH, 1973; FAJINZYLBER; LEDERMAN;
LOAYZA, 2002; IMROHOROGLU; MERLO; RUPERT, 2000).

Ehrlich (1973) construiu um modelo de participacdo em atividades ilegais e o testou
para as variaveis das taxas de crimes dos EUA, no periodo de 1940 a 1960. O autor
demonstrou que para um potencial criminoso se motivar a cometer um ato delituoso, sua
utilidade esperada tem de aumentar até o ponto no qual seu ganho marginal (retorno) supere
as estimativas quanto ao risco de ser preso e condenado (punigdo).

Em suas pesquisas, Ehrlich (1973) incorporou, estimou e analisou os efeitos do nivel

de renda média das familias, do emprego, da desigualdade de renda e da educagdo de



17

determinada regido com a escolha individual de se perpetrar um crime. Sob a 6tica do
resultado esperado, concluiu que altos niveis de renda de determinadas localidades aumentam
a probabilidade de crimes, principalmente aqueles contra a propriedade. Destacou que o
desemprego ¢ menos importante que o nivel de renda como fator determinante de crimes, mas
que a dualidade entre nivel de renda e desemprego pode influenciar a op¢ao pelo crime.

Quanto a educagdo, segundo Ehrlich (1973), esta também pode exercer grande
influéncia na decisdo pelo crime, de modo que oferece expectativas de retorno individual no
mercado legal e ilegal. Constatou que a média de anos de estudo afetava as taxas de crimes,
principalmente contra a propriedade. Como argumento, apresentou duas hipoteses, nas quais a
primeira destaca o papel da educagdo como propulsora de maiores possibilidades de elevagao
de renda e, assim, afasta o individuo do crime; a segunda evidencia que maiores ganhos,
promovidos pelo maior nivel de educacdo, favorecem a criacdo de novos alvos, ou seja,
quanto maior o numero de pessoas que obtém uma renda maior, 0os criminosos terdo mais
pessoas contra quem cometer os delitos. Como conclusdo, Ehrlich (1973) aponta que os
delinquentes respondem mais a aumentos na probabilidade de serem presos do que a
aumentos do tempo de reclusdo e, ainda, que criminosos reincidentes necessitam de penas
mais duras.

Com um formato semelhante a Ehrlich, Cornwell e Trumbull (1994 apud FURTADO,
2007), elaboraram um modelo, utilizando a metodologia em painel para a Carolina do Norte —
EUA, relacionando a taxa de criminalidade por distrito em fun¢do da razdo de captura por
evento ilegal, da razdo de condenagdes por captura, da propor¢do do total de condenagdes
resultantes em sentengas de prisdo e de varidveis que tentam controlar pelo retorno das
atividades legais, além de outras caracteristicas ndo observdveis que podem ser
correlacionadas com a taxa de criminalidade.

Desta forma, obtiveram como resultado que o mercado de trabalho, através da renda, e
as estratégias de justica criminal sdo importantes na detencdo do crime.

Muitos estudos buscam estimar o efeito de varidveis econdmicas sobre a
criminalidade. Com relagcdo ao desemprego, Donohue e Levitt (2011) e Raphael e Winter-
Ebmer (2001) encontram um muito pequeno, mas estatisticamente significante, efeito do
desemprego no crime sobre a propriedade. De maneira geral, encontram que um aumento de
um ponto percentual na taxa de desemprego aumenta os crimes sobre a propriedade em 1%.
Por sua vez, ndo encontram relagdo entre a taxa de desemprego e os crimes violentos.

Alguns autores citam as caracteristicas endogenas, ou seja, fatos sobre as regides de

atuagdo dos criminosos que influenciam suas decisdes. O tamanho das cidades e o nivel de
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desenvolvimento que apresentam sao algumas das principais caracteristicas levadas em conta
pelo criminoso.

Cada cidade tem um nivel de crescimento econdmico e de expansdo do mercado legal
proprio. Um crescimento da cidade e do mercado de trabalho levariam a uma redugdo da
criminalidade, principalmente se este atingir os mais pobres, pois se ficar restrito aos mais
ricos o efeito esperado € o inverso. Alids, a exclusdo economica pode ser um fator reforgcador
da criminalidade. Glaeser (1994, p. 21) justifica: “The presence of a core group of unhappy,
low-skilled workers may be especially damaging to a city, particularly if they generate large
negative spillovers such as riots, crime, or political difficulties”.

Vale ressaltar que a exclusdo nao fica restrita a questdo econdmica, pois a inclusao
social também ¢ um fator relevante que afeta diretamente o custo moral de praticar um crime.
Se um individuo ndo se sente parte da sociedade, qual serd a chance de ele seguir os valores e
normas impostas por ela? Isto reduz os custos de entrada na atividade ilicita. O problema se
agrava quando este vive em um ambiente cheio de excluidos. Existe um processo de
aglomeragdo dos mesmos e a maioria das cidades médias e grandes possui bairros na
totalidade nessas situagdes. Estas regides costumam ser ignoradas pela sociedade e
abandonadas pelo Estado. As condi¢des de moradia sdo precarias, uma vez que nao hé acesso
a servigos basicos, tais como saneamento, saude e educagdo. Nao ¢ dificil observar nestas
regides a presenga de valores invertidos, ou seja, o bandido ¢ o mocinho e a policia ¢ o
bandido, o que cria uma tolerancia e proliferacdo da atividade criminosa. Este ambiente
potencializa a criminalidade. Esta ideia de interagdes sociais potencializarem o crime pode ser
vista em Glaeser, Sacerdote ¢ Scheinkman (1996).

Outro aspecto relevante ¢ que cidades aproximam ricos de pobres, a qual cria o que
Merton (1972), inspirado em Durkheim (1897), chama de anomia. A anomia seria o
sentimento de frustragdo do individuo por ndo atingir metas desejadas por ele. A falta de
perspectivas de atingir tais metas no mercado licito cria um incentivo a participacdo no
mercado ilicito, pois reduz os custos de oportunidade de maneira intertemporal. Porém, se
este sentimento de frustrag¢do for acrescido de um sentimento de revolta isto reduziria também
0 seu custo moral, o que implicaria em uma maior propensao a criminalidade.

Outro ponto cabivel de andlise ¢ a vulnerabilidade das familias. Segundo Sen (1999, p.
19), vulnerabilidade ¢ a “privacdo de capacidades basicas, ao invés de rendimentos inferiores
meramente”, ou seja, individuos que apresentam uma maior vulnerabilidade poderdo estar
mais propensos a praticarem atividades criminosas por nao terem as condi¢des basicas para se

viver.
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Para Bruinsma (1992) e Matsueda et al. (1992), individuos que vivem em dareas de
vulnerabilidade social tém convivéncia com pessoas que praticam atividades ilegais. Desta
forma, t€ém uma chance maior de serem cooptados a ingressar no mundo do crime.

Regides de maior vulnerabilidade social t€ém um baixo indice de desenvolvimento e
um menor PIB quando comparadas a média regional/nacional. Por conseguinte, tendem a
concentrar uma propor¢do maior de pessoas com baixo nivel de escolaridade e renda. No
entanto, considerando que os criminosos buscam o retorno financeiro nas atividades ilicitas,

estes estardo mais propensos a cometerem crimes em dareas mais desenvolvidas, em

detrimento das mais pobres (TOPEL, 1999).

2.2.2 Literatura nacional

A literatura nacional comparada aos estudos internacionais ¢ relativamente escassa.
Nesta secao serdao apresentados os principais estudos brasileiros com esta finalidade.

Estes estudos comegam a ganhar notoriedade com trabalhos publicados por Coelho
(1992) e Paixdo (1988) para o estado de Minas Gerais, onde criticaram a importancia de
fatores socioeconomicos na defini¢do da criminalidade, em detrimento de varidveis mais
relacionadas a eficacia do sistema de justica criminal, principalmente no que diz respeito a
policia.

Com seu trabalho pioneiro baseado em pesquisas raciais em favelas e em comunidades
do Rio de Janeiro, Zaluar (1985) verifica uma série de fatores que associariam a realidade
social vivida por pessoas nestas localidades.

Um dos trabalhos pioneiros nesta area com resultados quantitativos e empiricos foi o
de Pezzin (1986). Foi desenvolvida uma analise com a técnica de cross-section para o ano de
1983 e outra com séries temporais para a regiao metropolitana de Sao Paulo para o periodo de
1970 a 1984. Ele encontrou uma correlagdo positiva entre urbanizacao, pobreza e desemprego
em relagdo a crimes contra o patrimonio (furtos e roubos). J4 em crimes contra a pessoa, nao
houve evidéncias sobre a correlacdo destas variaveis com os crimes.

Beato e Reis (2000) tentaram evidenciar a relagdo defasada entre emprego e crimes
violentos contra a propriedade em Belo Horizonte entre 1996 e 1998. Concluiram que o
desenvolvimento social e econdmico motiva o crescimento da criminalidade, ou seja, familias
alocadas em situagdes precarias e em regides com menor desenvolvimento tendem a

contribuir para o aparecimento da criminalidade em maior escala.
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Com dados de homicidios disponibilizados pelo Ministério da Satude para os estados
de Sao Paulo, Minas Gerais e Rio de Janeiro, para os anos entre 1981 e 1997, Andrade e
Lisboa (2000) desenvolvem um modelo /ogit para mostrar a probabilidade de um individuo
ser vitima por determinadas faixas etdrias. Chegam a conclusdo de uma relagdo negativa e
significativa entre homicidios e salarios, principalmente na faixa etaria de 15 a 19 anos; e uma
correlagdo positiva com a desigualdade para idades menores de 20 anos. Os autores ainda
encontraram um sinal negativo entre desemprego e crime, replicando um resultado idéntico ao
de Land, Cantor e Russell (1994) para os Estados Unidos.

Cano e Santos (2001), com base em regressdao estimada por minimos quadrados
ordinarios para o ano de 1991, mostraram fortes indicios de que ha uma correlagao positiva
entre taxas de urbanizagao e taxas de homicidios nos estados brasileiros.

Mendonga (2000) utiliza uma proxy para “medir” a insatisfacdo na cesta de utilidade
de um individuo. Esta aproximacao se deu através do indice de Gini, que mede a desigualdade
na distribui¢do de renda entre os individuos. Com dados coletados do Ministério da Saude
para o periodo de 1985 a 1995, o autor se utilizou de um painel de dados onde a variavel mais
importante, em termos de significancia, foi a taxa de urbanizacdo, seguida pela desigualdade
de renda e a renda média das familias analisadas. Com relagdo aos gastos publicos com
seguranga, os resultados ndo foram significativos.

Carvalho e Taques (2014), preocupados em qual medida a desigualdade de renda pode
explicar a criminalidade no Brasil, chegam a conclusdo de que quanto maior a renda em poder
dos individuos, maior serdo os niveis de criminalidade, o que de imediato causa um
descompasso com o que se espera; entretanto, os autores justificam na desigualdade de renda
o efeito: quanto mais elevada a renda atrelada a uma maior desigualdade, existird entdo uma
tendéncia ao ato criminoso.

Gaulez e Maciel (2015) analisaram os determinantes do crime contra o patriménio no
estado de Sao Paulo. Segundo os autores, hd uma relagdo positiva entre renda e o indice
criminal. A cada R$ 1,00 adicionado na renda, havera um acréscimo na taxa de crimes por
100 mil habitantes em 0,24.

Duenhas, Gongalves e Gelinski Jr. (2014), em um estudo sobre o panorama da
violéncia nos municipios brasileiros, encontram como resultado que a educacdo corrobora
com a teoria da racionalidade do individuo, presente em Becker (1968), com respeito aos
crimes que proporcionam retornos financeiros (manifestos nos sequestros e furtos); ja para
crimes de teor violento, maior nivel educacional inibe o efeito positivo.

No trabalho de Shikida et al. (2006), em consonancia com Kume (2004), visualiza-se
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um modelo com o objetivo de determinar o comportamento criminoso, com dados colhidos
por meio de questiondrio e entrevistas com detentos julgados e condenados por crimes de
natureza econdmica. Nesta pesquisa, concluiu-se que a atuacdo do sistema judiciario reduz em
24% a probabilidade de um individuo cometer crimes violentos, além do que a pratica de
qualquer religido reduz a tendéncia a pratica de crimes com emprego de violéncia. Entretanto,
entre jovens do sexo masculino, com nivel de educacao médio, aumenta a probabilidade dos
crimes com uso de violéncia, como também identificado naqueles com parceria (22%) e com
posse de arma de fogo (76%).

“O tamanho da cidade pode afetar as taxas de criminalidade™, ¢ o que sugere Oliveira
(2005) com base nos resultados obtidos que mostraram que problemas na estrutura familiar e
o ensino basico defasado do Brasil afetam positivamente a criminalidade. Sugere ainda que os
beneficios do crime e custos de oportunidade enfrentados pelo individuo s3o divididos, o que
permite concluir que o crescimento econdmico ndo implica diretamente o aumento da
criminalidade, dado que um aumento na renda dos mais pobres baixa a criminalidade.

A partir da literatura internacional, os estudos no Brasil tém utilizado a técnica de
Analise Exploratoria de Dados Espaciais (AEDE) para a andlise dos padroes da distribuicao
espacial da criminalidade com resultados condizentes com a literatura.

Outra técnica aplicada ¢ a estimagao de modelos espaciais. No artigo de Peixoto, Moro
e Andrade (2004) foram estimados modelos SEM (Spatial Erros Model) e SARMA (Spatial
Autorregressive and Moving Average) para verificar as variaveis que estdo correlacionadas
com a criminalidade na Regido Metropolitana de Belo Horizonte. Foram inclusas, no modelo,
variaveis como: tempo médio de atendimento da policia, disponibilidade de rede de esgoto,
oferta de educacdo, indice de servicos privados e padrdo de acabamento das residéncias. Os
resultados indicaram que o modelo SARMA foi o que melhor se ajustou aos dados. As taxas
de homicidios foram negativamente correlacionadas com o nivel de acabamento das
residéncias e positivamente correlacionadas com o tempo médio de atendimento da policia.

Oliveira (2008) estimou modelos espaciais para analisar os condicionantes dos crimes
do Rio Grande do Sul. Foram utilizadas como varidveis dependentes as taxas de homicidios,
de roubos e de furtos dos municipios gatichos e como variaveis explicativas a renda dos 10%
mais ricos e 10% mais pobres, a densidade demografica, o acesso a escola, as mulheres chefes
de familia e o indice de Gini.

A dependéncia espacial ndo foi significativa nos modelos especificados para a taxa de
homicidios, indicando que o modelo estimado por regressdo simples ¢ bem ajustado aos

dados. Entretanto, nos modelos estimados para as taxas de furtos e roubos, a dependéncia
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4

espacial da wvariavel explicada ¢ significativa. Dentre as variaveis explicativas, as
significativas no modelo proposto para as taxas de homicidios sdo a renda dos 10% mais
pobres, as mulheres chefes de familia, a densidade demografica, o acesso a escola e o indice
de Gini, evidenciando a importancia de fatores econdomicos e sociais na explicagdo das taxas
de homicidios.

Moura e Silveira Neto (2016) fazem uma analise contraria, mais precisamente sobre as
chances de um individuo ser vitima de um crime. Em seu estudo, analisam a influéncia de
caracteristicas urbanas contextuais e individuais na vitimizacdo da violéncia em cidades
brasileiras. Uma abordagem multinivel ¢ utilizada para capturar os efeitos das varidveis
contextuais urbanas em relagdao a probabilidade de se tornar uma vitima de roubo nos centros
urbanos brasileiros. Os resultados demonstram que os fatores associados ao contexto social,
como propor¢des de migrantes recentes nas cidades ou familias chefiadas por mulheres,
afetam a vitimizagao, assim como as caracteristicas individuais.

Verifica-se que os resultados dos estudos sobre criminalidade no Brasil vao ao
encontro dos obtidos pelos artigos internacionais. A andlise territorial da distribuicdo dos
crimes contra o patriménio se mostrou pertinente, bem como a estimacdo de modelos de
regressao espaciais.

A secdo seguinte ¢ dedicada aos procedimentos metodoldgicos e bases de dados,
abordando as variaveis que foram incluidas e deixadas de fora dos modelos econométricos
estimados, bem como explicitando por quais meios estas varidveis foram manipuladas.

O Quadro 1 a seguir apresenta o resumo dos principais estudos revisados na

bibliografia.
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Autores

Variaveis

Principais Resultados

Resende e Andrade (2011)

Gaulez e Maciel (2015)

Mendonga e Loureiro (2003)

Duenhas (2009)
Walselfisz (2012)
Santos e Kassouf (2008)

Cerqueira (2014)

Loureiro e Carvalho (2006)

Carvalho e Taques (2014)

Desigualdade de renda, agdo policial, densidade populacional, renda
per capita, pobreza, escolaridade, fecundade em 1991, acesso a TV,

familias lideradas por mulheres, homens entre 15 e 25 anos e
dummies para regido metropolitana.

Renda, numero de agéncias bancarias por 100 mil habitantes, nimero
de médicos por 100 mil habitantes, jovens e grau de urbanizagao.

Renda média das familias, gasto piblico comseguranca, taxa de

urbanizagio, indice de Gini, taxa de desemprego.

Educacgdo, densidade demografica, seguranga publica.

Analise da evolugdo dos dados de homicidios no Brasil (UF, Capitais

e municipios do interior)

Analise da evolugdo nos trabalhos realizados no Brasil sobre a

Economia do Crime.

Analise da evolu¢dao dos Homicidios no Brasil.

Taxa de homicidios dolosos por 100 mil habitantes, taxa de roubos
por 100 mil habitantes, taxa de furtos por 100 mil habitantes, Taxa de
extorsOes mediante sequestro por 100 mil habitantes, coeficiente de
renda Gini, Renda domiciliar per capita, porcentagem de pessoas
abaixo da linha da pobreza, nimero médio de estudos na populacdo
de 25 anos ou mais, porcentagemde pessoas entre 15 a 24 anos do
sexo masculino, taxa de desemprego aberto, porcentagem de lares
uniparentais, gasto emseguranga publica per capita, receita tributaria
per capita e gasto emassisténcia e previdéncia social per capita.

Despesa comseguranga, educacdo, renda e desigualdade.

A desigualdade de renda ¢ um fator determinante de crimes
orientados para a transferéncia de propriedade, mas ndo
tanto para crimes passionais contra a vida ou contra a
pessoa.

A criminalidade ¢ maior emregides mais urbanizadas, mais
densamente ocupadas e commaior nivel de renda.

Aumento do consumo referencial eleva a renda exigida no
mercado de trabalho para o agente permanecer fora da
criminalidade; a desigualdade medida pelo indice de Gini ¢
um fator que acentua a criminalidade.

Relacdo negativa entre gastos comeducagao e niveis
criminais

Disseminacgéo e interiorizagdo da violéncia.

Indica os problemas encontrados quanto a resultados
controversos nos estudos pesquisados.

O estrato da populagdo que sdo vitimas de homicidios sdo
homens, jovens e com baixa escolaridade.

A concentragdo de renda e a proxy para desorganizagio
social, propor¢do de lares uniparentais, afetama
criminalidade robusta e positivamente, na maioria das
estimativas e das categorias de crimes analisados; gastos
publicos apresentou efeito negativo emrelagao a
criminalidade e resultados negativos emrelagdo aos gastos
comassisténcia social.

Estatisticamente significativos para renda, despesa com
segurancga e desigualdade de renda no modelo de efeitos
fixos, enquanto que no modelo de efeitos aleatorios, apenas
as varidveis renda e despesa com seguranga.

Quadro 1 — Resumo dos principais autores e resultados da literatura nacional acerca do crime lucrativo

Fonte: elaborada pelo autor
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3 PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS E BASES DE DADOS

O objetivo deste estudo foi identificar a distribuicdo espacial dos crimes de roubo e
furto nos municipios do Estado de Sdo Paulo em 2016 e entender seus determinantes. Nesta
perspectiva, os dados relativos a populagdo carceraria estadual e dos crimes de furto e roubo
foram descritos.

Na sequéncia, procedeu-se a analise exploratoria de dados espaciais e regressdes cross
sections espacial e tradicional para identificar a distribuicdo espacial e as varidveis
explicativas desses crimes. O banco de dados foi criado no software STATA 14 e no Excel. A
AEDE e modelo espacial foram processados no GEODA ¢ GEODASPACE, respectivamente.
A regressao cross section tradicional foi estimada no STATA 14.

A seguir serdo descritas as bases de dados utilizadas no estudo; os indicadores
utilizados; a andlise exploratoria de dados espaciais; as regressOes em cross section

tradicional e espacial; e, os modelos empiricos e testes aplicados.

3.1 BASES DE DADOS E VARIAVEIS DE INTERESSE

Os dados para criminalidade (furto e roubo) foram obtidos junto a Secretaria de
Seguranca Publica de Sdo Paulo (SSP-SP), sendo 2016 o ano mais recente disponibilizado.

As informacgdes sobre a populacdo prisional do estado de Sao Paulo em 2016 foram
disponibilizadas pela Secretaria Penitenciaria de Sao Paulo (2019). A partir dessas
informacdes tragou-se o perfil dos apenados em Sao Paulo por sexo, idade, cor da pele e
escolaridade.

Os indices FIRJAN de Desenvolvimento Municipal (IFDM), tanto o consolidado
como os para emprego e renda e educagdo, foram obtidos no site da Federacdo das Industrias
do estado do Rio de Janeiro (2018).

Todas as demais variaveis explicativas, tanto as incluidas nos modelos como as nao
incluidas, foram construidas a partir dos CENSOS de 2000 e 2010 (ultimo disponivel), pois
estes apresentam os dados em nivel de municipios e possuem as variaveis que, segundo a
literatura, podem interferir nos indices de criminalidade futuros.

A densidade demografica dos municipios (DENSD) foi calculada a partir da divisdo
entre a populacdo de cada municipio por sua drea em m?.

O percentual de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo

(H 15 30 8) em relagdo ao total de homens foi obtido através do CENSO de 2000. Foram
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feitos cortes na base de dados com a finalidade de obter tal variavel. Do mesmo modo, as
variaveis do percentual de pessoas com idade entre 18 e 24 anos, ¢ entre 14 ¢ 17 anos, que nao
estudavam nem trabalhavam e a taxa de fecundidade foram extraidas do CENSO do mesmo
ano com os devidos cortes na base de dados a fim de obté-las.

A taxa de fecundidade também foi baseada no CENSO de 2000 com a finalidade de
que esta variavel fizesse efeito para o ano de 2016. Sendo assim foram extraidas as
informagdes de mulheres que tiveram filhos e tinham a idade considerada fértil (15 a 49
anos).

Ja a variavel do percentual de mulheres chefes de familia sem a presenca do conjuge
em casa foi obtida pelo CENSO de 2010, também através de cortes nos dados. Através da
pesquisa foram identificadas as mulheres que se declararam chefes de casa e ndo viviam com
o conjuge.

O percentual de residéncias pobres foi moldado a partir do CENSO 2010, com base
nos indices de pobreza residencial definidos pelo IBGE.

Ja4 o nimero de presos por trafico de drogas em cada municipio foi obtido através de

oficio enviado a secretaria prisional do estado de Sao Paulo.

3.2 ANALISE EXPLORATORIA DE DADOS ESPACIAIS (AEDE)

A Analise Exploratoria de Dados Espaciais (AEDE) utiliza dados georreferenciados,
sendo comumente utilizada para verificar se hd padrdes espaciais, entre diferentes dados
distribuidos no espaco, sendo estes: dependéncia espacial e heterogeneidade espacial. Esta ¢
uma técnica que leva em consideracdo o relacionamento e distribuicdo dos dados em um
espaco predeterminado, sendo util nos processos de difusdo espacial. Através destas técnicas
sao identificados os padrdes de autocorrelacdo espacial (ANSELIN, 1992, GOODCHILD et
al., 2000).

Para esta andlise foi utilizado o software GEODA, desenvolvido no Laboratorio de

Andlises Espaciais da Universidade de Illinois, sendo amplamente utilizado.
3.2.1 Determinac¢io da matriz de pesos espaciais
A matriz de pesos ¢ a forma de expressar a estrutura espacial dos dados. Ha na

literatura uma diversidade de matrizes de pesos espaciais. E possivel implementar uma AEDE

com base em uma matriz de continuidade bindria ou por meio de uma estrutura de
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conectividade mais complexa.

A matriz de pesos espaciais W utilizada nesta pesquisa ¢ a convencao “rainha” de
contiguidade (Figura 1) e se baseia na ideia dos k que contemplam tanto as fronteiras com
extensdo diferente de zero como os vértices (nds) na visualizagdo de um mapa, como
contiguos (ALMEIDA, 2004). A escolha da matriz de pesos espaciais € muito importante em
uma analise AEDE, pois todos os passos subsequentes (ou resultados) dependerao dessa

selecao.

Figura 1 — Convencao “rainha” de contiguidade

Fonte: DINIZ (2012, p. 38)
3.2.2 Autocorrelacio Espacial Global Univariada: Estatistica I de Moran Global

O modelo a ser utilizado ¢ chamado de associa¢do espacial. Este modelo utiliza o
indice de Moran (I), que ¢ um indicador de associagdo espacial que serve para verificar se em
determinada regido que foram registrados valores elevados, ou baixos, para uma varidvel
qualquer, caso seu entorno também mostre estes valores elevados, ou baixos, serdo
caracterizados clusters nos espagos analisados.

A sua formula € definida como:

_ n Zzwij(yi_y)(yj_.)—})
zzwij z(yi_)—/)Z

1

(4)
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Em que: n € o nimero de unidades espaciais; y; € a variavel de interesse; w;; € 0 peso
espacial para o par de unidades espaciais i e j, medindo o grau de interagdo entre elas.

A interpretacao deste indice € a seguinte: se o valor for diferente de zero, ¢ possivel
afirmar que existe dependéncia espacial entre os dados analisados. Mais que isso, se o valor
calculado for positivo a interpretacdo estara situada no primeiro (“alto-alto”) ou no terceiro
(“baixo-baixo”) quadrante. Caso o valor seja negativo, a interpretacdo estard no segundo
(“alto-

-baixo”) ou quarto (“baixo-alto) quadrantes. A Figura 2 apresenta a visualizacdo dessas

situagoes.

Figura 2 — Diagrama de dispersao de Moran

Al 4 i 1
Baixo-Alto i Alto-Alto
3 | 2
Baixo-Baixo i Alto- Baixo

v

Fonte: Elaboracdo do autor

Com base na Figura 2 destacam-se quatro situagdes possiveis, a saber:

1- Quadrante superior direito, primeiro quadrante (valores positivos, médias
positivas ou “alto-alto”): indica associacdo espacial positiva, isto ¢, a area para o
valor do atributo considerado estd cercada por areas que tém comportamento
similar. Além disso, o quadrante indica que tanto o valor do atributo, quanto o
valor médio para seus vizinhos, estdo acima da média geral do conjunto;

2- Quadrante inferior direito, segundo quadrante (valores positivos, médias negativas
ou “alto-baixo”): indica associacdo espacial negativa e valores altos sdo rodeados

por valores baixos representando valor positivo ¢ média dos vizinhos negativa;
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3- Quadrante inferior esquerdo, terceiro quadrante (valores negativos, médias
negativas ou “baixo-baixo”): indica associacao espacial positiva e que ambos,
atributo ¢ média dos vizinhos, estdo abaixo da média;

4- Quadrante superior esquerdo, quarto quadrante (valores negativos, médias
positivas ou “baixo-alto”): indica associacdo espacial negativa em que valores
baixos estdo cercados por valores altos representando valor negativo e média dos
vizinhos positiva.

O indice de Moran pode ser aplicado em analises univariada e bivariada. A univariada
refere-se a analise da dependéncia espacial de uma variavel com relacdo a ela mesma, ou seja,
se regides vizinhas em um mapa sao influenciadas por outros vizinhos dada uma certa
varidvel, a bivariada faz a andlise da dependéncia espacial entre duas diferentes variaveis.
Sendo assim, ¢ possivel identificar no espago qual a relagdo de uma variavel x e uma y,
partindo da premissa que se situam em regides vizinhas.

Os fundamentos das anélises univariada e bivariada sao apresentados a seguir.
3.2.3 Associacao Espacial Local Univariada: Estatistica I de Moran Local

Sugerida por Florax e Anselin (1995), a estatistica I de Moran local tem por finalidade
obter padrdes locais de associagdo que sejam estatisticamente significativos. Este indice ¢

expresso pela seguinte equacao:

Py ~-NZw, (v, - ¥)
1 =

s

n
()

Conforme Perobelli et al. (2007), as medidas de autocorrelacdo espacial local devem
ser utilizadas a fim de observar a existéncia de clusters espaciais locais. Tais medidas sdo
expressas pelo diagrama de dispersdo de Moran (Moran Scatterplot) e as estatisticas LISA

(Indicadores Locais de Associacdo Espacial).
3.2.4 Associacao Espacial Global Bivariada: Estatistica I de Moran Global
De acordo com Anselin ef al. (2003), a autocorrelagdo espacial global também pode

ser detectada num contexto multivariado, ou seja, € possivel verificar a existéncia de um

padrdo de associa¢do espacial global entre duas ou mais variaveis aleatorias. Essa andlise
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permite verificar se os valores de uma variavel observada em uma determinada unidade
espacial apresentam uma relagdo com os valores de outra varidvel observada em unidades
espaciais vizinhas.
Em termos formais, a estatistica I de Moran para duas varidveis aleatorias, digamos, x
e y, € expressa pela seguinte equagao:
_ n zi zj (‘xi _)_C)Wy (y_/ _)_7)
2, zj Wi 2, (x; _3_5)2

I

(6)
O uso do I de Moran bivariado permite analisar a associacdo espacial bivariada
existente entre, por exemplo, a taxa de furtos e roubos e as variaveis explicativas do modelo

estimado.

3.2.5 Associacao Espacial Local Bivariada: Indicadores Locais de Associa¢ao Espacial

Assim como na andlise univariada, ¢ possivel obter também um coeficiente de

autocorrelacdo espacial local num contexto multivariado. Readaptando a formula do I de

Moran local, expressa na equagao (3), tem-se que:

W (xi_)_c)zjwij(yj_)_/)
" = =
> (x, —x)*/n
(7

X. A ., . .o . , . .,
i ¢ Visdo varidveis distintas, cuja somatoria sobre j ¢ tal que somente os

Em que:
valores dos vizinhos j e Ji sdo incluidos. Novamente, o conjunto Ji abrange os vizinhos da
observagao i, definidos conforme uma matriz de pesos espaciais.

Essa estatistica mostra o grau de associagdo linear (positiva ou negativa) entre o valor
de uma variavel em uma dada localizagdo i ¢ a média de uma outra variavel nas localiza¢des
vizinhas (ANSELIN et al., 2003).

Através da analise bivariada ¢ possivel esclarecer alguns efeitos da presenca de
significativas taxas de furto e roubo, testando o grau de associacdo espacial existente entre as
variaveis taxa de furto ¢ taxa de roubo e outras variaveis como IFDM, IFDM-Educagao ¢
IFDM-Emprego e Renda.

Neste estudo foram estimados os indices de Moran (I) univariados para os crimes de

furto e roubo, enquanto a andlise bivariada foi aplicada para furtos e roubos contra as

varidveis explicativas que foram incluidas nos modelos econométricos estimados.
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Para que a analise dos clusters de crimes pudesse ser melhor caracterizada, fez-se uma
apresentacao das mesorregides do estado de Sao Paulo. Sao Paulo possui 15 mesorregioes,

que sdo apresentadas na Figura 3.

Figura 3 — Regides administrativas de Sdo Paulo
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Fonte: Baixar Mapas (2019)
3.3 A TECNICA DE ECONOMETRIA ESPACIAL

No estudo da ciéncia regional, a importancia da delimitagdo do espago se torna um
conceito fundamental. Para Anselin (2009), o estudo da econometria espacial propriamente
dita tem o seu marco na publicacdo do trabalho de Paelinck e Klaassen (1979), intitulado
Spatial Econometrics. Embora o autor reconhega que o termo “econometria espacial” em si ja

havia aparecido em outros trabalhos, argumenta que o trabalho de Paelinck e Klaassen (1979)
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compreende a primeira tentativa de delinear de maneira abrangente uma metodologia para a
econometria espacial.

Pode-se afirmar que a diferenga fundamental entre a econometria espacial e a chamada
econometria convencional reside no fato de que a primeira leva em consideragao os chamados
efeitos espaciais na especificacdo, na estimacao e no teste de hipotese na previsao de modelos.
Por outro lado, na econometria convencional os métodos para controlar os efeitos espaciais
sdo limitados. O comportamento do agente ¢ tratado de forma quantitativa, mas sem se
preocupar com o contexto espacial (ALMEIDA, 2004).

De acordo com Anselin (1988), existem efeitos espaciais que costumam ser ignorados
na econometria convencional, sendo eles: a dependéncia espacial ou autocorrelagdo espacial e
a heterogeneidade espacial.

A dependéncia espacial ou autocorrelacdo espacial foi discutida no trabalho pioneiro
de Cliff e Ord (1973). Esta dependéncia espacial pode ser considerada o centro do estudo da
ciéncia regional, conforme expresso em Tobler (1979). Considerada a primeira lei da
Geografia, afirma que tudo depende de todo o restante, porém o que estd mais proximo
depende mais. Desta forma, a dependéncia espacial ¢ determinada por uma no¢ao de espago
relativo, que enfatiza o efeito da distancia (ANSELIN, 1988).

De acordo com Almeida (2004), a autocorrelacao espacial implica que o valor de uma
varidvel de interesse de certa regido i depende do valor dessa variavel nas regides vizinhas ;.
O segundo efeito espacial, a heterogeneidade espacial, ¢ dado pela falta de estabilidade
estrutural nos fendmenos espaciais. Isto implica que a forma funcional e os parametros variam
de acordo com a localizagao. Com isso, o conjunto de dados nao ¢ homogéneo (ANSELIN,
1988).

Almeida (2004) explica que a heterogeneidade espacial ocorre devido a instabilidade
estrutural no espago. Isto faz com que haja diferentes respostas, a depender da localidade ou
da escala espacial.

Além disso, essa instabilidade pode ser encontrada devido a coeficientes variaveis, de
variancia ndo constante ou, ainda, através de formas funcionais diferentes para determinados
subconjuntos de dados, gerando a inadequacdo de um mesmo modelo tedrico para todo o
conjunto de dados. O ndo tratamento da heterogeneidade espacial no modelo pode levar a
instabilidade estrutural nos resultados da regressdo, causando a perda da eficiéncia, podendo

até acarretar em estimativas viesadas.
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3.4 ESTIMACOES CROSS SECTION E CROSS SECTION ESPACIAL

A abordagem da econometria espacial trata polos de influéncia ou cidades setorizadas
como referéncias. Sendo assim, admite-se que a independéncia espacial da varidvel ¢
explicada pelos residuos do modelo de regressao.

Para Anselin (1988), dados associados a posi¢do que ocupam no espago (cidades,
regides, bairros ou a propria coordenada geografica) podem conter erros de medidas em
relacdo a exata localizagdo do imdvel, como também efeitos de interagdo ou difusdo. Esses
efeitos acabam por se traduzir em dependéncia ou em heterogeneidade espacial.

A autocorrelagdo ou dependéncia espacial pode afetar o termo de erro, a variavel
dependente ou ambos. A ndo consideracdo deste efeito pode gerar sérios problemas de
estimacdo, pois na presenga de autocorrelagdo espacial nos residuos os pardmetros estimados
sao ineficientes. Neste caso, testes de significancia como ¢ de Student e F de Snedecor, bem
como os intervalos de confianca inferidos, ndo sdo mais validos, ¢ as decisdes tomadas com
base neles sdo enganosas.

Em razdo disto, a dependéncia espacial dos crimes observados em relagdo aos crimes
das cidades vizinhas entre si provocara estimacdes tendenciosas € inconsistentes para os
parametros. Isto ocorre em virtude de um erro de especificagdo no modelo, devido a nao
inclusdo de uma variavel dependente espacialmente defasada no modelo. Em ambos os casos,
deve-se estimar os parametros através de modelos espaciais, pois a estimagdo por Minimos
Quadrados Ordinarios (MQO) ¢ inadequada.

O primeiro passo na estima¢do pelo método de cross section espacial € o diagndstico
da presenca de efeitos espaciais. A dependéncia ou autocorrelacdo espacial tem sido
diagnosticada na literatura de formas distintas: adotada neste artigo, a modelagem espacial ¢
realizada conforme a metodologia desenvolvida por Anselin (1988).

Para diagnosticar a presenca de efeitos de dependéncia espacial, bem como introduzir
estes efeitos no modelo, pela metodologia desenvolvida por Anselin (1988), é necessario
definir, previamente, uma matriz de pesos espaciais, conhecida como W.

No caso mais simples, W ¢ uma matriz simétrica em que cada elemento Wij ¢ igual a 1
(um), se i e j sdo vizinhos, e igual a zero, caso contrario. Pela convencao utilizada neste
estudo (convenc¢do rainha de contiguidade), os elementos diagonais sdo iguais a zero, ou seja,
Wii = 0.

Na estimativa das regressdes espaciais, pesos sdo criados como variaveis com a

finalidade de mostrar a existéncia ou ndo da dependéncia espacial entre as varidveis
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explicativas e a varidvel dependente. Caso esta variavel de pesos seja estatisticamente
significativa, este ¢ um indicativo de que as varidveis apresentam dependéncia espacial entre
si.

A partir da estimagao da matriz de pesos espaciais, faz-se necessaria a identificacdo da
autocorrelagdo espacial. A forma comumente utilizada ¢ o indice I de Moran, que ¢ a técnica
adotada neste artigo. Apos identificar a correlacao espacial, ¢ possivel a confec¢ao de mapas
que demonstram como a dependéncia atua entre os municipios vizinhos.

Para atingir o objetivo deste estudo, fez-se as andlises espaciais para o estado de Sao
Paulo evidenciando os clusters de roubos por municipios para o ano de 2016. Adicionalmente,
gerou-se um mapa para identificar a relacdo entre os crimes de roubo e¢ o desenvolvimento
municipal, medido pelo Indice FIRJAN de Desenvolvimento Municipal (IFDM).

Paralelamente, para entender quais os fatores que afetaram os crimes de roubo nos
municipios de Sdo Paulo em 2016, foram feitas regressdes cross section, tanto espaciais como
tradicionais, nas quais as variaveis dependentes foram o total de roubos e furtos nos
municipios de Sao Paulo e as varidveis independentes foram as identificadas na literatura. O
ano de 2016 foi escolhido por ser o ultimo disponivel na base de dados da Secretaria de

Seguranca Publica do Estado de Sao Paulo.

3.5 MODELOS EMPIRICOS E TESTES

Os modelos que serdo aqui apresentados sdo aqueles em que as variaveis explicativas
se mostraram significativas. Além disso, também serdo explicitados os testes que validam as
equagdes finais estimadas.

Foram rodadas regressdes dos crimes contra varidveis explicativas que foram
identificadas como influenciadoras de crimes lucrativos. Inimeros modelos foram estimados
para ambos os crimes. A seguir serdo apresentados os de melhor ajustamento.

As regressdes para roubos e furtos foram rodadas contra variaveis de significancia
social e econdmica. A regressdo para roubos foi estimada com a retirada de trés municipios
que foram identificados como outliers. A exclusao destes melhorou muito os resultados
estimados e serd a apresentada neste estudo.

Partiu-se do modelo menos parcimonioso para o mais. Sendo assim, a equacdo 8 ¢
aquela que apresentou os melhores resultados para a estimacao espacial dos roubos, enquanto
a equacao 11 apresenta o melhor ajustamento para os furtos. Os modelos tradicionais também

seguiram a mesma logica e sdo apresentados apos os modelos espaciais.
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O teste utilizado para verificar a existéncia de correlagdes espaciais foi o de Anselin-
-Kelejian, que sera apresentado nos resultados dos modelos estimados. A hipotese nula do

teste ¢ que ndo ha autocorrelagdo espacial nos residuos do modelo.

Os modelos espaciais estimados para os roubos foram:
Roubo =0 + BIDENSD + 2 H 15 30 8 + B3IFDMER + B4MCHF + B5SPOP18 24 +
B6TXFEC + B7W_ROUBO + i (7)

Roubo = B0 + B1DENSD + B2IFDMER + B3MCHF + B4TXFEC + B5W_ROUBO + pi  (8)

O modelo tradicional estimado para roubos foi:

Roubo = B0 + BIDENSD + B2 H 15 30 8 + B3IFDMER + B4AMCHF + BSTXFEC + i (9)

Modelos espaciais estimados para os furtos:
Furto = B0 + B1DENSD + B2IFDMED + B3H15 30 8 + B4PRESTRAF + B5POP14 17 +
B6TXFEC + B7W_FURTO + i (10)

Furto = B0 + BIDENSD + B2IFDMED + #3H15_30 8 + p4PRESTRAF + BSRES_POBR +
B6POP14 17 + BTTXFEC + p8W_FURTO + pi (11)

Modelo tradicional estimado para os furtos:
Furto = 0 + B1IDENSD + B2IFDMED + $3H15 30 8 + B4PRESTRAF + BSRES POBR +
B6POP14 17 + B7TXFEC + i (12)

Em que:

DENSD: Densidade demografica dos municipios em 2016;

IFDMER: Indice FIRJAN de desenvolvimento municipal para emprego e renda em
2016;

IFDMED: Indice FIRJAN de desenvolvimento municipal para educagdo em 2016;

MCHEF: Percentual de mulheres chefes de familia sem conjuge em relagdo ao total de
chefes em 2010;

H15 30 8: Homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de estudo em relagdao ao
total de homens no ano de 2010;

PRESTRAF: Total de pessoas encarceradas por trafico de entorpecentes no ano de
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2016;

POP14 17: Percentual da populagao com idade entre 14 ¢ 17 anos que nao trabalhava
nem estudava no ano de 2010;

POP18 24: Percentual da populacdo com idade entre 18 e 24 anos que ndo trabalhava
nem estudava no ano de 2010;

TXFEC: Taxa de fecundidade do municipio no ano de 2000;

RES POBR: Propor¢ao de residéncias em condicdo de pobreza extrema;

W_ROUBQO: Pesos espaciais dos roubos criados para os municipios;

W_FURTO: Pesos espaciais dos furtos criados para os municipios.

O total de furtos e roubos em cada municipio foi obtido no site da Secretaria da
Seguranca Publica do estado de Sao Paulo (SSP-SP, 2018). Dividiu-se esse total pelo nimero
de habitantes e multiplicou-se por 100.000 para obter a varidvel de interesse: roubos por
100.000 habitantes.

Foram também utilizados os crimes de furtos e roubos por 100.000 habitantes para o
ano de 2015, com o intuito de levar-se em considera¢do a inércia dos crimes lucrativos do ano
anterior.

A densidade demografica foi inserida partindo-se do pressuposto de que regides com
maiores concentragdes de pessoas podem apresentar uma maior probabilidade de os crimes de
roubo acontecerem.

A variavel Indice Firjan de Desenvolvimento Municipal para emprego e renda
(IFDM_ER) foi extraida da base de dados da Federacdo das Industrias do Estado do Rio de
Janeiro.

As demais variaveis foram obtidas a partir de filtros aplicados aos microdados do
CENSO 2010, publicado pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE). Foram
construidas a partir da analise da literatura nacional e internacional sobre crimes de furto e
roubo, identificadas as principais causas dos crimes lucrativos.

Optou-se por utilizar o Censo 2010 porque a Pesquisa Nacional por Amostragem de
Domicilios (PNAD) continua ndo disponibiliza dados em nivel de municipios.

A varidvel proporcdo de mulheres que sdo chefes de familia sem a presenca de
conjuge na residéncia em relagdo ao total de chefes (M_RESIDE) justifica-se pela otica da

desorganizacdo social, pois pessoas submetidas a condi¢des anormais de vivéncia familiar
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podem apresentar uma maior propensdao a serem cooptadas pelo mundo do crime para
praticarem atividades delituosas, como roubos.

A auséncia dos pais aumenta a fragilidade das criangas em situagdo de vulnerabilidade
social, o que pode influenciar positivamente na criminalidade. De modo similar, familias
chefiadas por mulheres, mas com a presenga de homens em casa, também pode significar uma
situagdo de vulnerabilidade. Esta visdo se dara pela inclusao da variavel da propor¢do entre
mulheres chefes de familia em relacdo ao total de chefes em cada municipio (AGHION;
HOWITT, 1998).

Seguindo a teoria da desorganizacdo social, variaveis que chamam a atencdo sdo o
percentual de homens jovens em relagao ao total de homens para cada municipio, € 0 nimero
de homens com idade entre 15 e 30 anos, idade esta que ¢ a mais propicia para a pratica dos
roubos, com até 4 anos de estudo e até¢ 8 anos de estudo. (ANDRESEN, 2005; Fajnzylber,
LEDERMAN; LOAYZA, 2002)

Ainda de acordo com a teoria da desorganizagao social, foram incluidos no modelo
parametros que medem a propor¢do de residéncias em condicdo de extrema pobreza, que
podem influenciar no surgimento dos crimes aqui estudados.

Os sinais esperados dessas variaveis, de acordo com a revisao da literatura, estdo
apresentados na Tabela 1.

A Secretaria de Seguranca Publica disponibilizou os dados referentes ao niimero de
presos pelo trafico de entorpecentes no ano de 2016 em todo o estado de Sao Paulo. Os dados
foram transformados em taxas por 100 mil habitantes com a finalidade de serem

normalizados.



Tabela 1 — Varidveis, sinais esperados e fundamentagao teorica

Variaveis

Sinal esperado

Fundamentacio tedrica

DENSD

IFDMER

IFDMED

H 15 30 8

M_CHF

PRESTRAF

POPIS 24

TXFEC

POP14 17

RES POBR

Positivo

Negativo/Positivo

Negativo/Positivo

Positivo

Positivo

Negativo

Positivo

Positivo

Positivo
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Andresen (2005)
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Fonte: elaborado pelo autor com base na revisdo de literatura
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4 POPULACAO PRISIONAL E ANALISE EXPLORATORIA DE DADOS ESPACIAIS DE
ROUBO E FURTO NOS MUNICIPIOS DE SAO PAULO EM 2016

Nesta secdo serdao apresentados os resultados obtidos através da aplicagdo das técnicas
metodologicas descritas anteriormente.

Primeiramente, serd apresentada uma subsecdo com a analise da populagdo prisional
no estado de Sao Paulo, por idade, sexo e escolaridade dos presos.

Na sequéncia, serdo apresentados os mapas de clusters uni e multivariados para os
crimes de furto e roubo e suas variaveis explicativas.

Seguindo as analises de resultados, uma secao sera dedicada a expor a evolucao dos
crimes de furto e roubo desde 2005 até 2016.

Finaliza esta secdo a discussdo sobre os modelos econométricos estimados tanto para

roubo como para os furtos.

4.1 ANALISE DAS CARACTERISTICAS DA POPULACAO PRISIONAL NO ESTADO DE SAO PAULO EM
2016

A partir de dados disponibilizados pela Secretaria Estadual da Administragdo
Penitenciaria de Sao Paulo (2019), faz-se a analise da populagdo carceraria do Estado de Sao
Paulo. Tal andlise vai ao encontro das revisOes literarias analisadas e com as variaveis
extraidas do CENSO 2010.

Na Tabela 2 observa-se que os crimes de furto e roubo praticados por presos do sexo
masculino s3o as principais causas de prisdes no Estado de Sao Paulo, sendo responsaveis por
41,07% do total dos crimes cometidos por homens. Em numeros absolutos, mais de 89 mil
homens foram presos em decorréncia de cometerem furtos e roubos, enquanto o trafico de
drogas representa 35,59%, ou mais de 77 mil homens presos.

Quando se analisa a populagdo carceraria feminina, nota-se que o trafico de drogas ¢ a
principal causa de prisdes, com cerca de 67,5% do total, ou 8.435 presas. Este total ¢ muito
maior do que os crimes de furto e roubo praticados por mulheres (19%), ou 2.387 mulheres
presas.

Tal disparidade nos crimes praticados por mulheres pode ser devido a incerteza em
praticarem um crime de furto ou roubo, pois nao sabem o que podem encontrar na pratica do
crime e, sendo que sdo mais frageis do que os homens, elas acabam escolhendo o crime de

trafico de drogas, que ndo exige contato fisico com outras pessoas, como principal pratica
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criminosa. Sendo assim, enquanto os homens da casa podem praticar os delitos “corporais”,
as mulheres, muitas vezes, ficam em casa responsaveis pelo trafico de entorpecentes.

No entanto, analisando os numeros absolutos, a populacdo carceraria feminina ¢ muito
menor do que a masculina. Sendo assim, pode-se afirmar que os crimes de furto e roubo sdo
as principais causas de prisdes, independentemente do sexo dos presos, totalizando, entre

homens e mulheres, 91.763 pessoas presas por cometerem furtos ou roubos.

Tabela 2 — Distribui¢do da populacdo prisional masculina e feminina no estado de Sao Paulo
por tipo de crime em 2016

Homens Mulheres Total
Tipos de crime Absoluto Percentual | Absoluto Percentual | Absoluto Percentual
Trafico de drogas 77.463 35,59 8.435 67,56 85.898 37,32
Roubo 68.904 31,66 1.555 12,45 70.459 30,61
Furto 20.472 9,41 832 6,66 21.304 9,26
Homicidio 15.541 7,14 673 5,39 16.214 7,04
Crimes contra a dignidade
sexual 10.347 4,75 196 1,57 10.543 4,58
Latrocinio 5.984 2,75 160 1,28 6.144 2,67
Apropriacao indébita 5.484 2,52 156 1,25 5.640 2,45
Porte ilegal de armas 4.023 1,85 98 0,78 4121 1,79
Lei Maria da Penha 2.571 1,18 87 0,70 2.658 1,15
Sequestro 2.175 1,00 67 0,54 2.242 0,97
Organizagdo criminosa 1.125 0,52 55 0,44 1.180 0,51
Falsificagdo 932 0,43 41 0,33 973 0,42
Outros 740 0,34 41 0,33 781 0,34
Crimes de transito 592 0,27 40 0,32 632 0,27
Crimes contra a
administragdo publica 435 0,20 25 0,20 460 0,20
Resisténcia e Desobediéncia 384 0,18 14 0,11 398 0,17
Dano 324 0,15 7 0,06 331 0,14
Crimes contra a
administragdo da justica 101 0,05 2 0,02 103 0,04
Tortura 47 0,02 1 0,01 48 0,02
Crimes contra o meio
ambiente 19 0,01 0 0,00 19 0,01
Abandono 4 0,00 0 0,00 4 0,00
Total dos crimes 217.667 100,00 12.485 100,00 230.152 100,00

Fonte: Secretaria Estadual da Administragao Penitenciaria (2019)
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Tais evidéncias, em conjunto com os dados do Grafico 1, corroboram para os fins
propostos pelo presente estudo. No Grafico 1 pode-se observar a faixa etaria da populacao
carceraria. Partindo das teorias de Andresen (2005) e Becker (1968), o corte etario feito na
varidvel H 15 30 8 (homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de estudo) engloba
justamente o maior percentual de presos no estado de Sdo Paulo representando mais de 50%

da populagdo carceraria do estado.

Grafico 1 — Distribuicdo da populagdo prisional por faixa etaria no Estado de Sdo Paulo em
2016
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Fonte: Elaborado pelo autor com base nos dados da pesquisa

4.2 ANALISE EXPLORATORIA DE DADOS ESPACIAIS NOS MUNICIPIOS DE SAO PAULO EM 2016

Nesta se¢do sdao apresentados e discutidos os resultados obtidos na pesquisa.
Primeiramente, caracteriza-se a populagdo prisional no estado de Sao Paulo em 2016, por
idade, sexo e escolaridade dos apenados. Na sequéncia, faz-se uma andlise dos mapas de

clusters uni e multivariados para os crimes de furto e roubo e suas variaveis explicativas.

4.2.1 Analise exploratoria de dados espaciais para os crimes de furto nos municipios de
Sao Paulo em 2016

A primeira analise que se faz pertinente ¢ a dos indices de Moran (I) calculados para
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os furtos e sua relagdo com as varidveis explicativas do modelo estimado. A Figura 4
apresenta estes indicadores.

Interpretando os resultados apresentados, o indice de Moran (I) se mostra diferente de
zero em todas as situagdes. Isto mostra que hd dependéncia espacial para os furtos entre os
municipios de Sdo Paulo, e também ha a correlacdo espacial entre os furtos e densidade
demografica, PIB per capita, IFDM para educacdo e a quantidade de homens entre 15 ¢ 30
anos com menos de 8 anos de estudo.

E importante verificar que, mais do que os indices calculados serem diferentes de zero,
eles sdo positivos, 0 que mostra que havera uma relacdo importante do tipo “alto-alto” e
“baixo-

-baixo”, com a excecdo do indice de Moran para furtos contra o trafico de entorpecentes e
homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de estudo.

Os indices de Moran servem para mostrar a maior concentracdo de municipios nas
inclinagdes positivas e negativas dos mesmos. Sendo assim, eles passardo um panorama
encontrado para cada uma das variaveis explicativas analisadas contra os crimes de furto, ou
seja, se for positivo, hd uma maior concentragdo de municipios com caracteristicas “alto-alto”
e “baixo-baixo”. Se for negativo, a maior concentracdo se dara nos casos “alto-baixo” e

“baixo-alto”.
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Figura 4 — Indices de Moran para furtos contra variaveis nos municipios de Sao Paulo em
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A Figura 5 mostra a concentragdo dos crimes de furtos no estado de Sao Paulo em
2016. As cidades marcadas em vermelho escuro sao aquelas em que ¢ identificada a relagao
“alto-

-alto”, ou seja, altas taxas de crimes de furto com cidades vizinhas nas mesmas condicdes.
Este tipo de situacdo ocorre, com grande destaque, na regido de Ribeirdo Preto. Varios sdo os
municipios nesta mesorregido que aparecem com uma concentragao dos crimes de furto.

As regides de Sao José do Rio Preto, Aragatuba, Bauru, Litoral Sul Paulista e Vale do
Paraiba Paulista também aparecem em destaque no mapa. Dentre estas regides, somente a de
Registro apresenta um baixo desenvolvimento econdmico, sendo que as demais tém sua
economia desenvolvida em diferentes areas como industria e agropecuaria. Tal situacao seria
esperada dada a literatura explorada, pois regides que apresentam um maior desenvolvimento
econdmico tendem a atrair os crimes lucrativos.

Em contrapartida, no mesmo mapa ¢ possivel identificar também as regides marcadas
em azul escuro ou ‘“baixo-baixo”. Nestas areas ¢ possivel deduzir que municipios que
apresentaram baixas taxas de furtos em 2016, sdo vizinhos de municipios com as mesmas
caracteristicas.

Estas cidades estao concentradas, principalmente, nas regides de Presidente Prudente e
Marilia, Aracatuba e Itapetininga. A regido de Presidente Prudente ¢ a segunda mais
desenvolvida no estado no quesito educacdo. Sorocaba foi a regido que mais cresceu no Pais
junto com a regido de Campinas. J& Marilia apresenta uma das menores densidades

demograficas do estado. Todos estes fatores contribuiram para estes registros “baixo-baixo”.
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Figura S — Clusters de furtos para o ano de 2016 no estado de Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

J& na Figura 6, tem-se a andlise bivariada entre os crimes de furto e a densidade
demografica que, assim como na regressdo para roubos, se apresentou significativa. Desta
vez, apenas municipios localizados na regido metropolitana de Sdo Paulo foram marcados
como significativos para o padrao “alto-alto” (vermelho escuro). Isso mostra que nesta regiao
estdo municipios com altas taxas de concentragdo de pessoas e o crime de furto também
apresenta valores expressivos por 100 mil habitantes. Tal andlise vai de encontro com a
literatura de Andresen (2005), que mostra concentragdes de crimes em regides onde a
densidade populacional ¢ maior.

Também vale destacar as regides marcadas em azul escuro (“baixo-baixo”). Estes
municipios sdo aqueles onde baixas taxas de furto foram influenciadas por baixas densidades
demograficas. Ou seja, como explorado na revisao de literatura, regides onde hd uma maior
concentragdo de pessoas tende a atrair os chamados crimes lucrativos, enquanto aquelas que
apresentam baixas densidades demograficas mostrardo menores taxas dos crimes, tanto de
roubo, como de furto.

As regides marcadas com esta caracteristica foram as de Itapetininga, Bauru, Assis,

Marilia, Presidente Prudente, Aracatuba, Sao José do Rio Preto ¢ Vale do Paraiba Paulista.
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Figura 6 — Analise bivariada entre furtos e densidade demografica para o ano de 2016 no
estado de Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Outra variavel que se faz necessaria a analise ¢ a de taxa de homens entre 15 e 30 anos
com menos de 8 anos de estudo. Como se observa pela Figura 7, as principais concentragdes
de homens nesta idade e com estes anos de estudo que levaram a altas taxas de furto estdo nas
mesorregides de Vale do Paraiba Paulista, Litoral Sul, Itapetininga, Macro Metropolitana
Paulista, Marilia e Assis.

Este resultado foi também observado, principalmente, na literatura de Andresen
(2005), Becker (1975), Ehrlich (1973) e Oliveira (2008). Os autores verificaram que homens
na faixa etaria de 15 a 30 anos e com menores anos de estudos tendem a influenciar
positivamente os crimes. Tal resultado também vai de acordo com a andlise do Grafico 1,
onde ¢ possivel verificar que mais da metade da populacdo carceraria do estado de Sdo Paulo
se concentra nesta faixa etaria.

De maneira contraria, nas regides de Sao José do Rio Preto, Aragatuba, Presidente
Prudente, Marilia, Assis e Campinas, estdo localizados municipios onde a baixa concentracao
de homens entre 15 ¢ 30 anos com menos de 8 anos de estudo esta associada a menores taxas

do crime lucrativo de furto.



46

Figura 7 — Analise bivariada entre furtos € homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de
estudo para o ano de 2016 no estado de Sao Paulo

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Quando se analisa os crimes de furto, € visto que a educagdo tem uma maior influéncia
no surgimento ou nao dos crimes nos municipios.

Virios autores observaram em seus estudos que o desenvolvimento da educagdo em
uma regido pode influenciar negativamente nos crimes. Ou seja, cidades com maiores niveis
educacionais tandem a apresentar menores indices de crimes. Alguns deles foram Andresen
(2005), Becker (1975), Bratsberg e Terrell (2002), Ehrlich (1973) e Oliveira (2005).

Sendo assim, a Figura 8 traz a relacdo entre os furtos e IFDM-educagdo. As regides
“alto-alto” sdo observadas em poucos pontos do mapa de Sao Paulo, assim como as relagdes
estabelecidas como “baixo-baixo”. As primeiras estdo localizadas nas mesorregides de
Ribeirdo Preto, Presidente Prudente e Aragatuba. Ja as “baixo-baixo” foram marcadas

principalmente nas regides Macro Metropolitana Paulista, Piracicaba e Ribeirao Preto.
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Figura 8 — Analise bivariada entre furtos e IFDM-educacgdo para o ano de 2016 no estado de
Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Outra variavel que se mostrou significativa contra os crimes de furto foi o PIB per
capita municipal. Partindo da teoria de Becker, onde os individuos tomam decisdes racionais
para decidir a sua entrada no crime ou nao, a renda per capita da populagdo de um municipio
¢ um dos fatores que podem atrair mais crimes. A Figura 9 nos leva ao encontro desta
conclusao.

Municipios que apresentam os maiores niveis de PIB per capita, que estdo localizados
nas mesorregidoes de Campinas, Macro Metropolitana Paulista e metropolitana de Sao Paulo,
foram aqueles onde também foram observadas altas taxas do crime de furto, ou seja, regides
pintadas em vermelho explicando a relagao “alto-alto”.

Tal conclusdo também vai ao encontro das literaturas abordadas. Becker (1968) diz
que um individuo buscard regides onde hd uma maior chance de ganhos por se cometer um
ato delituoso. Logo, este maior ganho sera esperado justamente onde ha uma maior renda da
populagdo ou um maior PIB per capita.

J& as cidades que estdo marcadas em azul escuro (“baixo-baixo”), sdo aquelas onde o
PIB per capita observado ¢ baixo e estd ligado a baixos indices de furto. Estes municipios
estdo marcados nas regides do Vale do Paraiba Paulista, Marilia, Assis, Presidente Prudente,

Itapetininga e Bauru.
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Figura 9 — Analise bivariada entre furtos e PIB per capita para o ano de 2016 no estado de
Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

A Figura 10 ¢ a Gltima que mostra uma variavel significativa contra o crime de furto.
Nela ¢ possivel verificar a relagdo existente entre os crimes de furto e prisdes por trafico de
drogas. Como explicado na analise dos indices de Moran, a analise para esta variavel deve ser
feita de forma diferente. A significancia da mesma se da na relagdo inversa, pois o indice de
Moran apresentou um valor calculado negativo, ou seja, aqui as regides que importam sao as
“alto-baixo” e “baixo-alto”.

Desta forma, as regides pontuadas em vermelho claro e azul claro sdo as que importam
para esta variavel. Partindo da andlise “alto-baixo”, estas cidades estdo concentradas nas
regides de Sdo José¢ do Rio Preto, Marilia e Metropolitana de Sao Paulo. Nestas cidades a
analise se dard da seguinte forma: altas taxas de furto sdo geradas por baixos indices de
prisdes por trafico de drogas.

Ja as regides “baixo-alto” serdo analisadas de forma que baixas taxas de furtos sdo
influenciadas por altos indices de prisdes por trafico de drogas. Isto pode acontecer devido aos
infratores dedicarem seus esfor¢os para o trafico em detrimento dos furtos. Tal realidade ¢
observada nas regides de Presidente Prudente, Sdo José¢ do Rio Preto, Ribeirdo Preto,
Campinas, Itapetininga e Aracatuba.

Ainda cabe observar os municipios que apareceram pintados em vermelho escuro, na

mesorregido de Ribeirdo Preto e Litoral Sul Paulista. Nestas areas observou-se uma grande
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concentracdo dos crimes de furto correlacionadas com altas taxas de prisdes por trafico de
drogas. Ja a regido de Sao José do Rio Preto € destaque contrario, ou seja, baixas taxas de
furtos relacionadas a baixo niimero de prisdes por trafico de drogas. A teoria da relagdo entre

crimes e trafico de entorpecentes foi exposta por Pinheiro e Monteiro (2007).

Figura 10 — Analise bivariada entre furtos e trafico de entorpecentes para o ano de 2016 no
estado de Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Dados os resultados apresentados, ¢ possivel identificar que a distribuicdo dos furtos

no estado exibe um padrao de concentragdo na regido metropolitana de Sao Paulo.

4.2.2 — Analise exploratoria de dados espaciais para os crimes de roubo nos municipios
de Sao Paulo em 2016

De forma similar, foram feitas as mesmas analises para os crimes de roubo.
Primeiramente serdo apresentados os indices de Moran para os crimes de roubo e as variaveis
explicativas do modelo. Estes indices sdo apresentados na Figura 11. Comparados aos indices
de Moran para furtos, os de roubo se mostram mais significativos, indicando que os crimes
desta natureza apresentam uma maior dependéncia espacial em relagdo aos de furto.

Aqui os indices também sao diferentes de zero e positivos, com a exce¢do, mais uma

vez, do indice de Moran para o nimero de presos pelo trafico de drogas em relagdo aos
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roubos, pois era de se esperar que a maior concentragdo de municipios se desse nas areas de
inclinacao positiva da curva de Moran, ou seja, regides “alto-alto” e “baixo-baixo”.
Os demais, como dito anteriormente, sdo positivos, ou seja, a maior concentragdo de

municipios se da nas areas esperadas, com o sinal positivo.



Figura 11 — Indices de Moran para roubos
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Na Figura 12 estdo apresentados os clusters de roubo no estado de Sao Paulo. Uma
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regido de destaque € justamente a mesorregido metropolitana de Sao Paulo, que ¢ a regido que
apresenta o maior desenvolvimento econdmico do estado, destacada em vermelho na figura.
Nesta area estdo identificados municipios que apresentam altos indices de roubo e que fazem
fronteira com outros com altos indices do crime também (““alto-alto’). Outra regido que se faz
presente na analise “alto-alto”, estd localizada na mesorregido de Campinas, que também se
localiza entre as mais desenvolvidas e uma das que mais se desenvolveram no estado.

Mais uma vez, a teoria de Becker justifica esta concentracdo nas 4reas mais
desenvolvidas do estado, afinal os criminosos irdo atras dos maiores lucros possiveis, e estes
sao conseguidos em regides mais desenvolvidas economicamente.

Ainda neste mapa pode-se encontrar algumas regides marcadas em azul escuro. Estas
sdo as denominadas areas “baixo-baixo”, ou seja, sdo0 0s municipios que apresentaram em
2016 baixos indices de roubo e fazem fronteira com municipios que também registraram
baixas taxas de roubo no periodo. Ha cidades marcadas no mapa nas mesorregides de
Presidente Prudente, Aracatuba, Sao José do Rio Preto, Marilia, Itapetininga e Assis,

coincidindo com as regides “baixo-baixo” dos crimes de furto analisadas anteriormente.

Figura 12 — Clusters de roubos para o ano de 2016 no estado de Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Na Figura 13 tem-se uma andlise um pouco diferente. Nela ¢ mostrada uma relagdo
multivariada entre duas variaveis, neste caso entre roubos e desenvolvimento municipal para

emprego e renda (representado pelo IFDM-ER). As areas vermelhas sdo novamente as
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denominadas “alto-alto”, do mesmo modo que as azuis continuam a ser identificadas como as
“baixo-baixo”. Estas duas serdo as de maior interesse na analise.

Na analise multivariada analisa-se qual a relagdo entre duas varidveis. Neste caso

pode-
-se notar novamente a regido metropolitana de Sdo Paulo e a regido de Campinas como
destacadas em vermelho, ou seja, municipios que apresentam altas taxas de roubo e também
mostram um alto indice de desenvolvimento municipal, justificado pela teoria que diz que
lugares mais desenvolvidos serdo um chamariz para os chamados crimes contra o patrimdnio.
Ja os municipios destacados em azul sdo aqueles que mostraram baixas taxas de roubo
atreladas a baixos indices de desenvolvimento municipal. Estes municipios estdo localizados
nas regides de Presidente Prudente, Aragatuba, Sdo José do Rio Preto e Itapetininga.

Virios autores destacam a importancia de regides que sdo desenvolvidas nos quesitos
emprego € renda no surgimento do crime de roubo. Alguns deles sio Andresen (2005),
Ehrlich (1973), Harries, (1974), Rengert (1977) e Kohlfeld e Sprague (1988). Segundo eles,
estas regides tendem a concentrar mais crimes lucrativos, pois sdo mais desenvolvidas e

atraem 0S Criminosos.

Figura 13 — Analise bivariada entre roubos e IFDM-ER para o ano de 2016 no estado de Sao
Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

Fonte: claborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

A andlise multivariada segue na Figura 14. Desta vez sdo mostradas as ocorréncias
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registradas dos crimes de roubo e sua relagdo com a densidade demografica dos municipios.
Observa-se que a mesorregiao metropolitana de Sao Paulo aparece mais uma vez destacada
em vermelho, ou seja, regido “alto-alto”. Deduz-se, entdo, que os municipios ali encontrados
apresentam altas taxas de roubo associadas a altas densidades populacionais, corroborando a
teoria de que cidades com maiores concentragdes de pessoas também serdo aquelas onde os
crimes contra o patrimonio tém maior probabilidade de acontecerem.

Seguindo esta teoria, seria plausivel que nos municipios onde hd uma baixa
concentragdo de pessoas, 0s crimes acontecessem com uma menor frequéncia. Isso pode ser
observado nos municipios em azul escuro na Figura 14 (“baixo-baixo”), concentrados nas
mesorregides de Presidente Prudente, Aragatuba, Sdo José do Rio Preto, Marilia, Assis,
Bauru, Litoral Sul Paulista e Itapetininga.

Tais deducdes foram vistas em estudos de Andresen (2005), assim como ja foi dito no
caso dos furtos. Regides que apresentam uma maior aglomeracdo de pessoas tendem a

apresentar maiores taxas de crimes.

Figura 14 — Analise bivariada entre roubos e densidade demografica para o ano de 2016 no
estado de Sao Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighbarless

OOOEEC

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Os homens com idade entre 15 ¢ 30 anos com menos de 8 anos de estudo foi uma
outra varidvel que se mostrou significativa quando se explica os crimes de roubo. Partindo da

teoria de que estes crimes sdo cometidos por homens predominantemente nesta faixa etaria,
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foi feita também a andlise multivariada para se verificar onde ha a maior concentragao destes
homens e em quais municipios sdo significativos. A Figura 15 mostra essa relagao.

Cidades localizadas nas mesorregides do Vale do Paraiba Paulista, metropolitana de
Sao Paulo, Litoral Sul Paulista, Itapetininga, Marilia, Bauru, Araraquara e Macro
Metropolitana Paulista sdo aquelas onde hé a relagdo “alto-alto”, ou seja, altas concentragdes
de homens na faixa etaria € com os anos de estudo analisados corroborando para altas taxas de
roubo.

Na regido norte do Estado, principalmente em municipios localizados nas
mesorregides de Sao José do Rio Preto, Aracatuba e Presidente Prudente, acontece a relacao
contraria, ou seja, ali estdo concentradas cidades com baixas taxas de roubo e que também
apresentam baixa concentragdo de homens entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo.

Para os furtos ja foram apresentados alguns autores que destacam os homens de 15 a
30 anos com menos de oito anos de estudo como um dos fatores determinantes da
criminalidade. Outros que também destacaram esta importancia: Heckman, Tobias e Vytlacil
(2000), Imrohoroglu, Merlo e Rupert (2000), Fajnzylber, Lederman e Loayza, (2002) e
Mincer (1958).

Figura 15 — Analise bivariada entre roubos e propor¢ao de homens entre 15 ¢ 30 anos com
menos de 8 anos de estudo para o ano de 2016 no estado de Sao Paulo

€ i
2y

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

EOONEC

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa
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Outra andlise bivariada que se faz pertinente para os crimes de roubo ¢ contra a
propor¢ao encontrada de mulheres chefes de familia sem a presenca de conjuges na
residéncia, exposta na Figura 16.

Aghion e Howitt (1998), Agnew (1991), Agnew e White (1992), Bénabou (1996),
Junger-Tas (1992), Pearsson e Tabellini (1998), Sampson ¢ Wilson (1995) foram alguns dos
autores que destacaram em seus estudos que familias onde ndo hé a presenca do conjuge e sao
chefiadas por mulheres, ou seja, estdio em uma situacdo de maior vulnerabilidade social,
provavelmente estdo inseridas em regides onde também ha uma maior taxa de crimes.

Municipios encontrados nas mesorregioes de Sao José¢ dos Campos e na metropolitana
de Sao Paulo sdo os que apresentaram a relacao “alto-alto”, dizendo que nestas cidades ha
uma concentra¢do de mulheres que sdo chefes de familia e possuem também maiores indices
de roubos.

Ja as regides “baixo-baixo” (azul escuro) mostram que hd poucas mulheres nesta
condi¢do, bem como os crimes de roubo sdao menos frequentes. Poucas sdo as cidades que
apresentam esta condi¢cdo, com destaque para municipios localizados na mesorregido de

Campinas, Ribeirao Preto, S3o José do Rio Preto, Assis e Itapetininga.

Figura 16 — Analise bivariada entre roubos ¢ mulheres chefes de familia sem a presenca do
conjuge para o ano de 2016 no estado de Sao Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Ha também a analise multivariada estudada contra os crimes de roubos e o trafico de
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entorpecentes, exposta na Figura 17. Segundo Pinheiro e Monteiro (2007), o trafico ¢ um dos
fatores sociais atrelados aos crimes.

Assim como para os furtos, a importancia espacial no caso do trafico de drogas ¢ dada
pela relagdo inversa entre as variaveis, ou seja, as regides “alto-baixo” e “baixo-alto” sdo as
de interesse aqui.

Verificou-se que a regido metropolitana de Sao Paulo ¢ do tipo “alto-baixo”, ou seja,
altas taxas de roubo sdo influenciadas por baixas taxas de presos por trafico de drogas.
Municipios deste tipo ainda aparecem nas regides de Sao José do Rio Preto e Aragatuba.

Ja as cidades ‘“baixo-alto” foram localizadas nas regides do Litoral Sul Paulista,
Itapetininga, Campinas e Ribeirdo Preto. Nestas areas baixas taxas de roubos sado
influenciadas por altas taxas de pessoas presas pelo crime de trafico de entorpecentes.

Também na regido de Ribeirdo Preto foram observados municipios com a marcacao
“alto-alto”, ou seja, altas taxas de roubo relacionadas com altas taxas de pessoas presas por
trafico de entorpecentes. Municipios com estas caracteristicas também se encontram nas

regides de Campinas, Aracatuba e Macro Metropolitana Paulista.

Figura 17 — Analise bivariada entre roubos e prisdes por trafico de entorpecentes para o ano
de 2016 no estado de Sao Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Na Figura 18 ¢ possivel observar a relagdo existente entre os roubos e a populagao

com idade entre 14 e 24 anos e que nao estudava nem trabalhava no ano de 2010 no estado de
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Sao Paulo.

Estas pessoas, por estarem fora do mercado de trabalho e por apresentarem um menor
nivel de educacdo, podem influenciar positivamente no surgimento dos crimes de roubo.
Neste caso a relagdo estabelecida, como observado no indice de Moran, € positiva, ou seja, as
analises “alto-alto” e “baixo-baixo” sdo as de interesse.

A regido metropolitana de Sao Paulo, Itapetininga, Vale do Paraiba Paulista e Litoral
Sul Paulista sdo as quatro onde ¢ verificada a relacdo “alto-alto”, ou seja, nestas areas ¢
verificado que municipios apresentaram altas taxas de roubo influenciadas por uma grande
concentragdo de pessoas nestas condigoes.

Na literatura, Andresen (2005) faz referéncia a faixa etaria e condi¢do de trabalho e
estudo da populagdo como sendo influéncias sobre o surgimento de crimes.

J& as regides de Aracatuba, Sdo José do Rio Preto, Bauru, Ribeirdo Preto e Campinas,
apresentam municipios do tipo “baixo-baixo”. Ou seja, nestas localidades baixas taxas de
roubo estdo atreladas a baixas concentragdes de pessoas com idade entre 14 e 24 anos e que

ndo estudavam nem trabalhavam.

Figura 18 — Andlise bivariada entre roubos e populacdo com idade entre 14 e 24 anos que nao
estudava nem trabalhava em 2010 no estado de Sao Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

Finaliza a analise multivariada para roubos a relagdo existente contra a taxa de

fecundidade para o ano de 2000. A Figura 19 apresenta esta relagao.
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Aqui, a significancia espacial se da da forma negativa, ou seja, menores taxas de
fecundidade levam a maiores taxas de roubos.

O importante ¢ destacar as regides do tipo “alto-baixo” que sdo a regido metropolitana
de Sao Paulo, a de Campinas, Araraquara e Ribeirdo Preto. Nos municipios marcados nestas
areas ha a evidéncia de que maiores taxas de roubo sdo influenciadas por menores taxas de
fecundidade.

De maneira inversa, ou seja, nas regides ‘“baixo-alto”, baixas taxas de roubo sdo
influenciadas por altas taxas de fecundidade. Municipios que apresentaram estas
caracteristicas estdo concentrados nas regides de Itapetininga, Litoral Sul Paulista, Marilia,

Presidente Prudente, Aragatuba, Sao José do Rio Preto e Vale do Paraiba Paulista.

Figura 19 — Andlise bivariada entre roubos e taxa de fecundidade para o ano de 2000 no
estado de Sao Paulo

Mot Significant
High-High
Low-Low
Low-High
High-Low
Meighborless

Fonte: elaborada pelo autor com base nos resultados da pesquisa

E possivel observar que os crimes de roubo estio muito concentrados na regido
metropolitana de Sao Paulo. Todas as varidveis analisadas contra este tipo de crime sdo
significativas em municipios desta regido e também de cidades em regides vizinhas.

A cidade de Sao Paulo somente ndo se mostra significativa na analise da variavel dos
homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo. Para as demais —
densidade demografica, IFDM emprego e renda, mulheres chefes de familia sem a presenga

do conjuge em casa, prisdes de pessoas pelo trafico de entorpecentes, taxa de fecundidade e
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populagdo do municipio em relagdo ao total do estado — a cidade aparece significativa. Isto
mostra que os roubos sdo uma funcdo espacial de fatores ligados a renda, concentracao de
pessoas e vulnerabilidades sociais.

Com a finalidade de justificar os crimes de furto e roubo nas regides em que foram
demarcados, a proxima se¢do sera uma analise de todas as mesorregioes do estado de Sao
Paulo. Com isso busca-se justificar o surgimento de crimes nestas areas pela analise social e

econOmica de cada uma delas.

4.3 ANALISE DAS MESORREGIOES DO ESTADO DE SAO PAULO

Nesta se¢do sdo apresentadas as principais caracteristicas urbanas e econdmicas das
mesorregides paulistas. Com a prévia apresentacdo da concentragdo dos crimes de furto e
roubo, ¢ importante determinar as caracteristicas dessas mesorregioes demarcadas nos mapas.

Para determinar quais sdo as causas do surgimento dos crimes em cada mesorregiao,
foi elaborada a Figura 20. A partir dela sdo extraidas as varidveis que sdo significativas em
cada mesorregido com a finalidade de contrastar as caracteristicas socioecondémicas com o

surgimento ou nao dos crimes de furto e roubo.

1- Mesorregiao de Aracatuba

Compreende 43 municipios, totalizando 673 mil habitantes em suas delimitagdes, tais
numeros indicam que esta ¢ uma das regioes paulistas menos povoadas tendo em torno de 36
habitantes por km?.

Abriga um dos maiores complexos de hidroelétricas do mundo, comportando as usinas
de Ilha Solteira, Engenheiro Souza Dias e Trés Irmaos. Sendo assim, a regido ¢ responsavel
pela geracao de quase 50% da energia do estado de Sao Paulo.

A economia da regido ¢ marcada pela importdncia da agropecudria e pelo bom
desempenho da industria. Esta regido ¢ responsavel por quase 8% da produgdo agropecuaria
de todo o Estado.

Com relagdo aos furtos, esta mesorregido apresentou municipios demarcados com a
caracteristica “alto-alto”, ou seja, municipios com altas taxas de furtos por 100 mil habitantes
com vizinhos que apresentam a mesma relagao.

Quando se faz a analise multivariada dos furtos contra variaveis de interesse, ¢é
possivel identificar que a pequena populacdo da mesorregido ¢ notavel quando se analisa a

variavel de densidade demografica, enquanto o estado de Sdo Paulo apresenta uma média de
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166 hab./km?, nesta mesorregido registra-se 36 hab./km?. Neste mapa ha a relacao “baixo-
baixo”, mostrando que ha uma baixa densidade populacional relacionada a baixos indices de
furtos nesta area.

Da mesma forma, também ha uma baixa concentragao de homens com idade entre 15 ¢
30 anos com menos de 8 anos de estudo, sendo esta variavel também relacionada as baixas
taxas de furto (“baixo-baixo”).

Esta regido ¢ caracterizada por municipios com alto desenvolvimento em educagao
(verificado através do IFDM educacdo). Nestas cidades foram verificadas também altas taxas
de furtos, mostrando que, diferente do que se esperava, altos indices de educacao acabaram
sendo relacionados com altos indices de furtos.

A ultima variavel que se mostrou significativa para esta regido foi a de presos por
trafico de drogas. E possivel identificar que em alguns municipios houve uma influéncia
positiva para o aparecimento de furtos (“alto-alto™) e, em outros, houve influéncia negativa
(“baixo-alto”).

Quanto aos roubos, a unica relagdo identificada para a mesorregido ¢ a “baixo-baixo”.
Sendo assim ¢ possivel verificar que aqui os crimes de roubo pouco aparecem. Tanto quando
analisado isoladamente como quando feita a analise multivariada, ndo ha areas significativas
para altas concentragdes de roubos.

As variaveis que mostraram significancia para explicar estas baixas taxas de roubo
foram: baixa densidade demografica, baixa concentragdo de homens com idade entre 15 e 30

anos com menos de 8 anos de estudo e baixa taxa de fecundidade.

2- Mesorregiao de Araraquara

Aqui se encontra o municipio de Sao Carlos, que é um dos principais polos de Ciéncia
e Tecnologia do Pais todo. Possui ainda outras 25 cidades, sendo uma das menores
mesorregides do estado tanto em termos de territorio como de populacao.

A situagdo social da regido ¢ um destaque: nos quesitos de longevidade e escolaridade
essa regido ocuparia a segunda e terceira posigdes, respectivamente.

A economia possui uma produgao com alto valor agregado e com entrada em
mercados externos. Ha destaque para a producdo agricola com a cana de agucar e laranja.

Quando se analisa a concentragdo de furtos nesta mesorregido, verifica-se que o
principal fator de andlise ¢ o efeito transbordamento que acontece entre os municipios.
Somente ha municipios demarcados com a relacao “alto-alto” para a concentracao de furtos,

mostrando que as varidveis analisadas como explicativas ndo sdo influentes no surgimento
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deste crime. O desenvolvimento da regido pode ter sido o principal fator de concentragcdo da
taxa de furtos nestes municipios.

J& os roubos se mostram significativos contra a varidvel de taxa de fecundidade. Altas
taxas do crime estdo correlacionadas com baixas taxas de fecundidade, o que era previsto
levando em consideragdo que a regido ¢ uma das menores do estado em termos de populagdo.
Muito desta baixa taxa de fecundidade pode se dar em virtude da situacdo social dos
municipios: alta taxa de escolaridade e elevada longevidade. Tais quesitos sdo, muitas vezes,

inibidores da fecundidade.

3- Mesorregiio de Bauru

Nesta regido se encontra uma extensa malha rodovidria, ferrovidria e hidrovidria,
facilitando o escoamento da producdo para os principais mercados consumidores. A mao de
obra da regido ¢ extremamente qualificada em razdo, principalmente, dos niveis de
escolaridade acima da média estadual.

Com um parque industrial extenso e setor agropecuario bem desenvolvido, a regido
concentra 7,2% da producdo agropecuaria do Estado.

Possui 39 municipios com uma densidade populacional de 60 habitantes por km?.
Bauru, que ¢ o principal polo da regido, possui 33% do total de habitantes desta mesorregido.

Nesta mesorregido sdo identificados municipios com alta concentragdo de furtos por
100 mil habitantes. A densidade populacional estd abaixo da média do estado, sendo assim,
foi possivel identificar no mapa de analises multivariadas que as baixas taxas de furtos em
algumas cidades decorrem devido as baixas médias de densidade populacional (“baixo-
baixo”).

Ainda para os furtos, foi possivel verificar que municipios que apresentaram uma
menor concentragdo destes crimes também apresentavam um menor PIB per capita, o que vai
ao encontro da literatura estudada.

Assim como observado para os furtos, a baixa densidade demografica da regido
também mostrou influéncia para baixas taxas de roubos por 100 mil habitantes (“baixo-
baixo”). Tais resultados eram esperados pela literatura que foi abordada. Outra variavel que
esta relacionada da mesma maneira com os roubos ¢ a concentracdo de homens com idade
entre 14 e 24 anos que nio estudavam nem trabalhavam.

Ja a relagdo dos crimes de roubo contra os homens de 15 a 30 anos com menos de 8
anos de estudo foi do tipo “alto-alto”, ou seja, ha uma alta concentracdo de homens nestas

condicdes e altas taxas de roubos. Tal condicdo pode ser justificada pela economia local da
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agropecuaria que geralmente emprega pessoas nesta faixa etaria.

4- Mesorregido de Campinas

Composta por 90 municipios, esta localizada ao norte da Regido Metropolitana de Sao
Paulo. E uma regiio predominantemente urbanizada, com 90% da populagio vivendo nestas
condi¢des. No entanto, possui ainda municipios de estincias turisticas, como Aguas de
Lindoia e Serra Negra.

Possui uma extensa rede rodovidria, ferrovidria e aeroportudria, facilitando o
escoamento da produgdo local. E uma grande base de pesquisa e¢ desenvolvimento
tecnologico, contando com instituigdes de renome internacional. Mao de obra com alta
qualificagao técnico-
-profissional.

Nesta mesorregido foram registrados municipios com menores taxas de furtos, o que
pode ser justificado pelas maiores taxas de urbanizagao, escolaridade e desenvolvimento.

No entanto, em municipios onde o PIB per capita é maior, foram observadas maiores
taxas também de furtos (“alto-alto”).

Outra variavel que explicou os menores indices de furtos nesta regido foi a baixa
concentracdo de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo. Tal
condicao foi alcangada devido a regido registrar altos indices de escolaridade.

Os roubos, que geralmente sdo praticados com maior planejamento, obtiveram maiores
taxas registradas nesta regido em relagdo ao furto. As varidveis que influenciaram
positivamente para esta condi¢do foram um maior desenvolvimento municipal para emprego e
renda (IFDM emprego e renda) e o alto numero de presos por trafico de entorpecentes. Em
contrapartida, o baixo nimero de mulheres chefes de familia sem a presenca do conjuge na
residéncia e a baixa taxa da populacao com idade entre 14 e 24 anos que nao estudava nem
trabalhava estdo correlacionados a menores taxas de roubos também em determinados

municipios desta mesorregido.

5- Mesorregiao de Presidente Prudente

Nesta regido o destaque econdmico ¢ para o setor rural com base na agricultura,
pecudria e atividades agroindustriais. O setor de comércio também tem sua importancia,
gerando 42,2% dos empregos na regido e 23% do valor adicionado ali produzido.

Apresenta o segundo maior indicador de escolaridade, s6 perdendo para a regido de

Aracatuba.
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O que se observa para os municipios que se situam nesta regido ¢ que os furtos
acontecem nos municipios onde ha um maior desenvolvimento para educagao (IFDM
educagdo). No entanto, no geral, esta ¢ uma regido que apresenta menores taxas de furto
(“baixo-baixo”) influenciadas por baixas densidades demograficas, menores concentragdes de
homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo, € menores indices de
PIB per capita.

Os crimes de roubos também aparecem com poucos registros por 100 mil habitantes
nesta regido. Estas menores taxas foram influenciadas por baixas densidades demograficas,
baixo indice de desenvolvimento municipal para emprego e renda (IFDM emprego e renda) e

baixa concentracdao de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo.

6- Mesorregiao de Marilia

Localizada no centro-oeste paulista, o principal destaque desta regido ¢ a grande
infraestrutura nos transportes de cargas. Possui quase 900 mil habitantes, distribuidos em 51
municipios, sendo grande parte deles pouco povoada.

Apenas o municipio de Pedrinhas Paulista reine bom desempenho nos indicadores de
longevidade, escolaridade e renda. Os demais estdo nas piores situagdes nestes indicadores.

A grande maioria dos municipios aqui situados apresentou baixas taxas de furtos. No
entanto, em algumas cidades foi possivel verificar maiores registros de furtos. Quando isto
aconteceu, o fator que levou estes municipios a esta condicdo foi a maior concentracdo de
homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo. J4 as baixas taxas de
furto, que ¢ a maioria dos casos, foram influenciadas pela baixa densidade demogréfica e pelo
baixo PIB per capita.

Os roubos seguiram a mesma linha para esta mesorregido. Quando foi alto era
influenciado por maiores concentragdes de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos
de 8 anos de estudo. Quando foi baixo, foi correlacionado a menores indices de densidade

demografica.

7- Mesorregido Metropolitana de Sao Paulo

Possui uma economia robusta ¢ diversificada com uma for¢a de trabalho altamente
qualificada. A infraestrutura de telecomunicagdes e tecnologia da informacdo ¢ bastante
sofisticada, sendo destaque no Estado todo. Ha ainda a relevancia para o setor de suporte de
negdcios (consultorias).

Abriga a capital do Estado e, com 18 milhdes de habitantes, ¢ o maior polo de
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negdcios da América do Sul. Sao Paulo ¢ o centro financeiro do Brasil e abriga as maiores
empresas de comunicagao e midia do Pais.

E composta por uma malha de rodovias que levam a todas as regides do Estado de Sao
Paulo e aos estados vizinhos.

Possui mao de obra altamente qualificada sendo, deste modo, o motor da economia
estadual. A industria quimica, automotiva, alimentos e bebidas e maquinas e equipamentos
sdo os principais setores de atividade da regido. J4 o comércio emprega cerca de 1 milhdo de
pessoas, gerando 9% do valor adicionado.

Aqui também se encontra o principal ponto de escoamento da producdo brasileira, o
porto de Santos. Possui o menor nimero de municipios dentre todas as mesorregides com
apenas nove, ocupando 1% do territoério nacional. Em contrapartida, apresenta a segunda
maior densidade demografica do Estado.

O destaque econdmico fica por conta da industria, servigos e turismo. Pela presenga do
porto, a cidade de Santos atrai industrias que tém por objetivo exportagdo e importagao de
produtos.

Esta mesorregido ¢ onde se concentrou os mais significantes clusters de crimes
lucrativos no estado de Sao Paulo. Tanto para roubos como para furtos o efeito
transbordamento observado ¢ do tipo “alto-alto”, ou seja, varios municipios com altas taxas de
furtos e roubos cercados por cidades com altas taxas de crimes também.

Para os furtos, as varidveis que tiveram influéncia positiva para o surgimento destes
crimes foram a densidade demografica, PIB per capita e presos por trafico de entorpecentes.
Homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo foi uma variavel que
teve a correlacdo do tipo “baixo-baixo”, ou seja, menores indices de furtos em cidades onde
havia uma menor concentracao destes homens.

Os roubos também apresentaram correlacdo do tipo “alto-alto” com a densidade
demografica, com os homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de estudo, populagdo com
idade entre 14 e 24 anos que ndo estudavam nem trabalhavam e a taxa de fecundidade. J4 a
variavel das mulheres chefes de familia sem a presenga do conjuge em casa foi significativa
para municipios onde os roubos foram menores, ou seja, esta variavel apresentou uma relacao
do tipo “baixo-baixo” com os roubos.

Tais resultados da regido metropolitana vdo ao encontro da literatura estudada. Como
esta ¢ a regido mais desenvolvida do estado e possui a maior concentragdo de pessoas, era de

se esperar que fosse a mais significativa para os crimes lucrativos.
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8- Mesorregio do Litoral Sul Paulista

Esta ¢ a regido menos populosa, menos desenvolvida e com menor taxa de
urbanizacdo no estado de Sao Paulo. Destaca-se na preservagao ambiental e no turismo, com
importancia para parques estaduais e federais.

Tem na banana sua principal fonte de renda econdmica, que ¢ baseada na agricultura.

Para os crimes de furto, o Litoral Sul Paulista apresentou municipios com a relagao
“alto-alto”, ou seja, hd a formagao de clusters deste tipo de crime na regido. As varidveis que
explicam o surgimento dos crimes sdo a concentragdo de homens com idade entre 15 e 30
anos com menos de 8 anos de estudo, PIB per capita e nimero de presos por trafico de
entorpecentes. A que inibe ¢ a densidade demografica, que ¢ baixa para a regiao.

J& para os roubos, as variaveis que colaboram para o maior registro de crimes nos
municipios dessa regido sdo homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de
estudo, populagdo com idade entre 14 e 24 anos que ndo estudava nem trabalhava e a taxa de
fecundidade. Em contrapartida, densidade demografica e mulheres chefes de familia sem a

presenca do conjuge na residéncia inibiram o surgimento de roubos.

9- Mesorregiio do Vale do Paraiba Paulista

Esta situada entre os maiores aglomerados urbanos do Pais (Sao Paulo e Rio de
Janeiro), ou seja, situada entre os maiores mercados consumidores do Brasil. Sio Sebastido
possui o porto que facilita o acesso aos mercados externos, sendo uma boa localizagdo para
empresas que buscam o mercado internacional.

Atualmente ha muitos lugares com industrializagdo bem desenvolvida situados a
margem da via Dutra, uma das principais rodovias do Pais.

O municipio de Sao José dos Campos ¢ um dos principais centros industriais do
Estado, sendo sede de empresas do setor aeroespacial, de telecomunicagdes, automotivo,
quimico e petrolifero.

Possui importantes instituicdes de ensino superior, sendo destaque na educacgdo
estadual.

Os crimes de furto e roubo nao seguem o padrao esperado para esta mesorregiao. Com
o alto desenvolvimento econdmico e social, era de se esperar que estas varidveis inibissem o
surgimento dos crimes lucrativos. No entanto, para os furtos verificou-se que as variaveis que
influenciaram para o surgimento dos crimes foram somente o efeito transbordamento entre os
municipios e a concentragdo de homens com idade entre 15 ¢ 30 anos com menos de 8 anos

de estudo. Baixa densidade demografica, baixos indices de educacdo e baixo PIB per capita
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influenciaram para menores taxas de furto.

Para os roubos, uma maior concentragao de homens com idade entre 15 ¢ 30 anos com
menos de 8 anos de estudo, maior proporcao de mulheres chefes de familia sem a presenca do
conjuge em casa ¢ de pessoas com idade entre 14 e 24 anos que ndo estudavam nem
trabalhavam, bem como a taxa de fecundidade tiveram influéncia positiva para o surgimento
destes crimes. A baixa densidade demografica, em algumas cidades, mostrou-se como uma

varidvel que inibiu os crimes de roubo.

10- Mesorregiao de Ribeirao Preto

Composta por 67 municipios, estd localizada no nordeste do Estado. Apesar da forga
de sua economia vir principalmente do campo, 97% da populagio da regido ¢ urbana. E a
quinta regido mais povoada do estado com 1,06 milhdo de habitantes.

Possui uma excelente base de ensino e pesquisa nas areas médica, agrondmica e de
alimentos. E um dos principais centros universitarios e de pesquisa do Estado.

Economicamente, ¢ muito importante nas areas agricola e agroindustrial. Realiza a
feira voltada ao agronegdcio, Agrishow, que ¢ uma das trés maiores do mundo. A regido é a
maior produtora mundial de alcool e agucar, reforgando sua importancia no setor agricola.

Também ¢ destaque na regido a cultura de cana-de-acucar, laranja, feijdo, borracha e
criacdo de gado de corte e de leite. J4 a industria é pouco complexa, sendo assim, o setor de
servigos € aquele que mais emprega pessoas na regiao.

Esta ¢ uma regido bastante desenvolvida e com uma grande concentraciao de pessoas,
no entanto, a densidade populacional ¢ baixa. Sendo assim, esta variavel ndo se mostrou
impactante tanto nos crimes de roubo como de furtos. Para os furtos, as varidveis que
apresentaram a relacdo “alto-alto” foram homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos de
estudo e o niimero de presos pelo trafico de entorpecentes. Em contrapartida, o baixo indice
de educacao de alguns municipios levou a menores taxas de furtos.

Nos crimes de roubo, o padrdo observado é: presos por trafico de entorpecentes e
maior concentragdo de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo
influenciaram para o surgimento dos crimes. J& um menor indice de desenvolvimento
municipal para emprego e renda e menor concentragdo de pessoas com idade entre 14 e 24

anos que ndo estudavam nem trabalhavam serviram como inibidores dos crimes de roubo.

11- Mesorregiao de Sao José do Rio Preto

Comporta 96 municipios, sendo territorialmente grande, economicamente importante,
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socialmente homogénea e com baixa densidade populacional. Quase metade de seus
municipios possui uma taxa de urbaniza¢do inferior a 80%, sendo que a média estadual ¢ de
93,4%.

E uma das economias menos industrializadas do Estado. As indistrias empregam
apenas 26% da mao de obra local, gerando apenas 1% do valor adicionado da industria
estadual.

Em contrapartida, o setor agropecudrio ¢ um dos mais fortes de todo o Pais. Cana-de-
-acucar, laranja e carne bovina sdo os principais produtos oriundos desta regido.

A baixa densidade demografica dos municipios nesta regido, baixa concentracao de
homens com idade entre 15 ¢ 30 anos com menos de 8 anos de estudo e o baixo niumero de
presos por trafico de entorpecentes colaboraram para menores taxas de furto nesta
mesorregiao.

Para os roubos, densidade demografica, homens de 15 a 30 anos com menos de 8 anos
de estudo, presos por trafico de entorpecentes e populagdo com idade entre 14 e 24 anos que
nao estudava nem trabalhava, todas estas variaveis com indices baixos também contribuiram

para menores taxas de roubos, relagdo “baixo-baixo”.

12- Mesorregiao de Itapetininga

Em termos territoriais, esta ¢ a maior regido do estado de Sdao Paulo, com 79
municipios e 41.077 km?. Foi a regido que mais cresceu no estado, junto com a de Campinas,
sendo a terceira maior concentracao populacional de Sao Paulo.

A regido sorocabana apresenta uma economia bastante dinamica por suas atividades
agricolas e pecudrias, caracterizadas pela presenga de diversos tipos de lavouras e criagdes
animais. O setor industrial é também importante, pois mantém grandes empresas de
alimentos, bebidas, madeireiras, confecgdes, farmacéuticas, autopegas e ceramicas. Recebeu
grandes investimentos para geracao de energia.

Aqui, a variavel de um maior nimero de homens com idade entre 15 e 30 anos com
menos de 8 anos de estudo mostrou influéncia para o surgimento dos crimes de furtos. Ja a
baixa densidade demografica, baixo PIB per capita e baixo niumero de pessoas presas pelo
trafico de drogas colaboraram para menores taxas de furto por 100 mil habitantes.

Nos roubos, assim como para furtos, o efeito transbordamento que afeta a regido ¢ a de
cidades com baixos indices de crimes influenciando cidades vizinhas a apresentarem indices
igualmente baixos.

J& a populagdo com idade entre 14 e 24 anos que ndo estudavam nem trabalhavam e a
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concentracdo de homens com idade entre 15 e 30 anos com menos de 8 anos de estudo
contribuiram para o surgimento de roubos em alguns municipios da regido. O baixo
desenvolvimento municipal para emprego e renda, a baixa densidade demografica e a baixa
concentragdo de mulheres chefes de familia sem a presenga de conjuges contribuiram para

menores taxas de roubo em municipios desta mesorregido.



Figura 20 — Variaveis de efeito sobre as mesorregides para os crimes de furto e de roubo
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| Variaveis e a relacdo apresentada nos mapas

Furtos/Homens 15 a 30

Furtos/Presos por

Mesorregioes Furtos Furtos/l?enmdade anos com menos de 8  Furtos/IFDM-educagdo Furtos/PIB per capita trafico de

demografica

anos de estudo entorpecentes

Aracatuba alto-alto baixo-baixo, alto-baixo  baixo-baixo, alto baixo  alto-alto alto-alto, baixo-alto
Araraquara alto-alto
Bauru alto-alto baixo-baixo baixo-baixo
Campinas baixo-baixo baixo-baixo alto-alto baixo-alto
Presidente Prudente baixo-baixo baixo-baixo baixo-baixo alto-alto baixo-baixo baixo-alto
Marila baixo-baixo baixo-baixo alto-alto, baixo-baixo baixo-baixo alto-baixo
Metropolitana de Sao Pat alto-alto alto-alto,baixo-alto baixo-baixo alto-alto alto-alto
Litoral Sul Paulista alto-alto baixo-baixo alto-alto alto-alto alto-alto
Vale do Paraiba Paulista alto-alto baixo-baixo alto-alto baixo-baixo baixo-baixo
Ribeirdo Preto alto-alto alto-alto baixo-baixo alto-alto
Sdo José do Rio Preto  alto-alto baixo-baixo, alto-baixo  baixo-baixo, alto baixo baixo-baixo
Itapetininga baixo-baixo, alto-baixo  baixo-baixo, alto-baixo  alto-alto baixo-baixo baixo-baixo
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Roubos/Mulheres chefes Roubos/Populagdo com
. Roubos/Homens de 15 a , ,
N Roubos/IFDM-emprego  Roubos/Densidade de familia sem a Roubos/Presos por idade entre 14 ¢ 24 anos  Roubos/Taxa de
Mesorregioes Roubos . 30 anos com menos de 8 , . .
¢ renda demografica presenca de homens em  trafico de entorpecentes que ndo estudava nem  fecundidade
anos de estudo

casa trabalhava
Aracatuba bamxo-baixo bamxo-baixo bamxo-bamxo bamxo-alto
Araraquara alto-baixo
Bauru baixo-baixo alto-alto baxo-baixo
Campinas alto-alto alto-alto baixo-baixo alto-alto, baixo-alto baixo-baixo alto-batxo
Presidente Prudente baixo-baixo baixo-baixo baixo-baixo baixo-baixo bamxo-alto
Marilia baixo-baixo baixo-baixo alto-alto baxo-alto
Metropolitana de Sdo Paulo alto-alto alto-alto baixo-baixo alto-alto, baixo-baixo alto-alto
Litoral Sul Paulista baixo-baxo alto-alto bamxo-baixo alto-alto, batxo-alto alto-alto
Vale do Paraiba Paulista ~ baixo-batxo baxo-baixo alto-alto alto-alto alto-alto alto-alto
Riberrdo Preto baixo-baixo alto-alto alto-alto, baixo-alto baixo-baixo barxo-alto
Sdo José do Rio Preto baixo-baixo baixo-baixo baixo-baixo baxo-baxo baixo-baixo
[tapetininga baixo-baixo baixo-baixo baxo-baxo,alto-baixo  alto-alto baixo-baixo alto-alto baixo-alto

Fonte: elaborada pelo autor a partir dos resultados da pesquisa
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4.4 EVOLUCAO DOS CRIMES DE FURTO E ROUBO DE 2005 A 2016

Para que fique mais clara a relag@o entre os crimes e as variaveis descritas nos mapas
estimados, esta subsecdo mostrard a concentragdo e evolucdo dos crimes de roubo e furto para
o estado de S3o Paulo com a subdivisdo das regides administrativas. Primeiro a analise

englobara os resultados sobre roubos e seguira para os furtos.

Figura 21 — Evolucdo de roubos para as mesorregides de Sdo Paulo no periodo de 2005 a
2016
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Fonte: elaborado pelo autor a partir dos dados fornecidos
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Pelos dados da Figura 21, verifica-se que os roubos estdo primordialmente
concentrados na mesorregido metropolitana de Sao Paulo.

Outra mesorregido que também ¢ destaque na evolucdo dos crimes de roubo ¢ a de
Campinas. Esta ¢ a segunda regido que mais concentrou este tipo de crime no periodo
analisado. No entanto, com uma concentragao de 5,94% em 2016, fica muito aquém da regido
Metropolitana de Sao Paulo com 78,88% para o mesmo ano.

Seguindo a ordem, o Vale do Paraiba ¢ a terceira regido com maior concentracdo de
roubos em 2016 e a Macro Metropolitana Paulista ¢ a quarta regido em importancia destes
crimes. Fecha na quinta posi¢do a regido de Ribeirdao Preto.

Vale destacar que em todas as cinco regides com maiores concentragdes de roubos, foi
observado um aumento nos crimes no periodo de 2005 a 2016.

No entanto, também ¢é possivel observar que os crimes de roubo cresceram, quando
analisado o estado de Sao Paulo, comparados os periodos do inicio da analise com o final.

Ja quando se analisa as mesorregioes isoladamente, observa-se que as regides de
Aracgatuba, Presidente Prudente e Itapetininga apresentaram quedas na concentragdo de
roubos.

Excluida a regido metropolitana de Sao Paulo, as demais regides apresentam uma
média de concentracao de crimes de roubo em torno de 1,8%. Essa concentracao diminui com
o passar dos anos chegando a, no fim do periodo, uma média de 1,5%.

Interessante também ¢ observar a média de crescimento ano a ano dos crimes em cada

mesorregido. Esta analise foi feita a partir de 2011 até 2016 e ¢ apresentada na Tabela 3.

Tabela 3 — Variacdo percentual dos crimes de roubo nas mesorregides metropolitanas de Sao
Paulo no periodo de 2011 a 2016

Mesorregides |ROUBO_11/12 [ROUBO_12/13 [ROUBO_13/14 [ROUBO_14/15 [ROUBO_15/16
S3o José do Rio Preto 0,19 -12,70 6,40 -10,48 19,79
Ribeirdo Preto 4,03 1,46 10,30 -8,29 7,95
Aragatuba -14,62 -8,84 5,86 18,16 -36,34
Bauru 0,83 6,86 9,79 -9,54 11,58
Araraquara 6,80 7,21 11,95 -22,12 11,11
Piracicaba -4,88 12,74 -8,30 -5,83 2,00
Campinas -1,16 -4,32 9,95 -1,87 9,08
Presidente Prudente -5,34 6,44 -18,74 -4.18 6,34
Marilia 2,90 -11,31 -19,73 17,94 6,11
Assis -4,26 11,58 -19,96 -3,66 6,91
Itapetininga 2,78 -3,22 0,09 -13,85 15,47
Macro Metropolitana Paulista 5,61 -0,22 17,02 6,71 5,19
Vale do Paraiba Paulista -5,04 2,04 6,88 1,54 13,53
Litoral Sul Paulista 0,23 12,04 9,36 -8,52 12,59
Metropolitana de Sdo Paulo 1,49 9,44 19,97 -1,08 3,91

Fonte: elaborada pelo autor com base nos dados da secretaria Penitenciaria de Sdo Paulo
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Assim como para os roubos, foram feitas tabelas que mostram a evolugdo dos furtos

para cada mesorregiao do Estado de Sao Paulo.

A Figura 22 mostra a evolucao dos furtos em cada mesorregido para periodos de trés
em trés anos. O periodo total de anélise é de 2005 a 2016. E possivel notar que apenas 3
mesorregides apresentaram um crescimento neste periodo: mesorregido de Araraquara, de
Campinas e Metropolitana de Sao Paulo. Nas outras 12 houve uma queda acumulada para o
periodo de analise (2005 a 2016).

Assim como nos crimes de roubo, a principal concentra¢do dos crimes de furto estd na
mesorregido metropolitana de Sdo Paulo. Com um percentual de acumulacdo de 53,57%,
muito menor se comparado aos quase 80% de roubos para a mesma regido em 2016, a regido

ainda ¢ o principal destaque negativo para os crimes lucrativos de furto.

Figura 22— Evolucao de furtos para as mesorregides de Sao Paulo no periodo de 2005 a 2016
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Metropolitana de Sao Paulo
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Fonte: elaborada pelo autor a partir dos dados de furtos

Ja a Tabela 4 mostra qual a taxa de crescimento ano a ano dos crimes de furto para as

mesmas mesorregioes de Sdo Paulo. O periodo de andlise ¢ de 2011 a 2016.

Tabela 4 — Variacdo percentual dos crimes de furto nas mesorregides metropolitanas de Sao
Paulo entre 2011 ¢ 2016

Mesorregides FURTO_11/12 FURTO_12/13 FURTO_13/14 FURTO_14/15 FURTO_15/16
S&o José do Rio Preto -8,63 -4,02 -9,44 -1,23 5,24
Ribeirdo Preto -0,46 0,92 0,43 -5,53 3,10
Aracatuba -5,93 2,76 -3,03 -0,56 4,10
Bauru 3,49 1,48 -10,96 3,94 9,73
Araraquara 10,74 1,77 -8,88 3,07 10,79
Piracicaba -5,51 -3,36 -5,01 -2,37 5,68
Campinas -2,83 -6,15 5,10 -3,44 1,62
Presidente Prudente -2,40 -4,69 -9,56 6,50 11,18
Marilia -15,26 4,36 -9,84 13,97 -4,13
Assis 1,60 -7,09 -8,02 -5,94 5,68
Itapetininga -5,74 6,12 -3,89 1,19 -0,71
Macro Metropolitana Paulista 2,72 -2,22 -3,24 -1,26 7,42
Vale do Paraiba Paulista -3,18 -6,97 -3,40 -2,13 9,69
Litoral Sul Paulista 4,85 -1,63 -2,19 -3,20 6,36
Metropolitana de S3o Paulo 3,09 1,16 -6,37 -6,22 2,77

Fonte: elaborada pelo autor a partir dos dados de furtos



76

5 FURTO E ROUBO NOS MUNICIPIOS DE SAO PAULO EM 2016: RESULTADOS
DAS REGRESSOES CROSS SECTIONS ESPACIAIS E TRADICIONAIS

Em consonancia com os mapas e tabelas apresentados anteriormente, segue agora a
apresentacdo dos modelos econométricos espaciais e tradicionais estimados para os crimes de
furto e roubo no estado de Sao Paulo. Primeiro serdo apresentados os resultados obtidos para
os crimes de roubo, como se segue na Tabela 5.

Outros modelos foram estimados com a finalidade de testar a significancia de diversas
varidveis contra os crimes de furto e roubo. Foi testada a variavel do IFDM global, no entanto
ela se mostrou menos significativa nos modelos do que quando se separou em IFDM
educagdo e [IFDM emprego e renda. O primeiro se ajustou no modelo para furtos enquanto o
segundo explicou melhor o modelo de roubos.

O PIB per capita também foi testado para se verificar a influéncia da renda pessoal no
surgimento dos crimes. No entanto, esta varidvel também ndo se mostrou significativa para os
crimes de furto e roubo.

Uma varidvel que foi incluida no modelo foi a de homens com idade entre 15 e 30
anos com menos de 8 anos de estudo. Algo similar também foi testado, com os homens nesta
mesma faixa etaria, mas com até 4 anos de estudo. A escolha pela primeira serve para
demonstrar que pessoas que praticam os crimes aqui analisados sdo aquelas com mais anos de
estudo.

A média de anos de estudo foi outra que ndo se mostrou significativa. Seguindo a
literatura ela foi testada contra ambos os crimes, todavia ela ndo os explicou como esperado,
assim como o percentual de maes jovens em cada municipio. Esta variavel contém um poder
de explicagdo para a teoria da desorganizagdo social, entretanto maes jovens nao impactam no
surgimento de furtos e roubos.

Sao apresentados os trés melhores resultados obtidos na estimacdo das regressdes.
Dois deles levam em consideracdo a dependéncia espacial entre as varidveis enquanto um ¢
estimado pelo método de cross section tradicional. E importante ressaltar, mais uma vez, que
para a estimativa dos crimes de roubos, 3 municipios que foram identificados como outliers
foram excluidos da anélise. Portanto, o nimero de observagdes para roubos serd de 642 ao
invés de 645.

A primeira andlise cabivel a primeira regressao espacial dos roubos ¢ referente ao sinal
obtido nas variaveis explicativas do modelo. Pode-se observar que todos os sinais foram

positivos, com a exce¢do da variavel da taxa de fecundidade. Ou seja, todas as variaveis
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explicativas apresentam uma relacdo diretamente proporcional quanto aos crimes de roubo,
exceto a taxa de fecundidade.

Os sinais mostrados para a segunda regressao de cross section espacial sdo idénticos a
primeira andlise. A diferencga neste modelo ¢ a inclusdo da varidvel que mede as prisdes pelo
trafico de entorpecentes no estado de Sao Paulo e dos homens com idade entre 15 e 30 anos

com menos de 8 anos de estudo.

Tabela 5— Regressoes estimadas de roubo contra indicadores sociais e familiares

o M¢étodos de estimacgao
Variaveis 5 . . . ;
Cross section Espacial 1  Cross section Espacial 2 Cross section
Constante -120.8269%** -84.5049** -13.8372
DENSD 0.0497%*** 0.0528%*** 0.1003%**
H 15 30 8 229.1672 777.4929%**
IFDMER 185.2816%*** 198.7438%** 180.2104%**
MCHF 2221.3774%* 2183.9655%** 3020.9016%**
POPI18 24 0,0303%**
TXFEC 43.7259%** 42.3762%** 128.8865%**
W_ROUBO 0.5883#** 0.5565%**
Numero de 642 642 642
observacoes
R? 52,17
R? ajustado 69,03 68,70 51,79
R? espacial 59,27 57,87
Anselin-Kelejian 0,687 (0,3788) 0,720 (0,3961)

Fonte: elaborada pelo autor a partir dos resultados da pesquisa
Nivel de significancia das variaveis: (***) 1%; (**) 5%; (*) 10%.

E possivel verificar, entre os dois modelos espaciais, que o R? do primeiro modelo
explica melhor os crimes de roubo em Sao Paulo, ou seja, 0 modelo tem um melhor ajuste.

Primeiro, analisando-se a variavel do indice FIRJAN de Desenvolvimento municipal
para o emprego ¢ a renda (IFDMER) ¢ possivel dizer que, se houver uma melhoria neste
indice para os municipios analisados, os crimes de roubo também irdo aumentar, ou seja, o

roubo, sendo considerado um crime lucrativo, estd mais ligado aos ganhos que serdo
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proporcionados pela entrada no crime do que a chance de o individuo ser pego. Afinal, era de
se esperar que cidades que possuissem melhores indices de emprego e renda apresentassem
menores taxas de roubo, no entanto, o que acontece ¢ que as regides mais desenvolvidas
nestes indicadores serdo um chamariz para os infratores.

Agora, sabendo que os roubos sdo praticados, principalmente, por homens com idade
entre 15 e 30 anos e com menos de 8 anos de estudo (H 15 30 8), como se verificou na
secdo onde ha a andlise sobre a populagdo carceraria do estado de Sao Paulo, o sinal positivo
encontrado para esta variavel ndo é nenhuma surpresa. E possivel dizer que em cidades com
maiores concentracdes de homens nestas condigdes, as taxas de roubo também serao maiores.

Grandes aglomeragdes de pessoas, como observado pela literatura, tandem a trazer
problemas sociais. Isso também ¢ observado pelo sinal positivo na Tabela 5 para a densidade
demografica (DENSD). Em cidades onde hd uma maior concentrag¢do de pessoas, a chance de
um roubo ser cometido ¢ maior pelos resultados obtidos na regressdao espacial. Ou seja, se
houver um aumento na densidade populacional em uma cidade, o nimero de roubos nesta
localidade aumentara também.

Do mesmo modo, com maior nimero de familias onde ndo hé a presenga do conjuge e
a mulher ¢ a chefe da familia (MCHF), ¢ possivel que haja a influéncia nas sociedades para
que os crimes de roubo também ocorram com mais frequéncia. Essa analise se apoia na teoria
da desorganizacdo social, onde familias em condi¢des ndo habituais de convivéncia podem
entregar a sociedade pessoas com maior propensdo de cometer roubos.

Igualmente, a regressdo cross section, sem levar em conta a dependéncia espacial,
também ¢ significativa. No entanto, alguns regressores sao menos relevantes em relagdo a
regressao espacial. E mais do que isso, a variavel W_ROUBO, que ¢ uma variavel criada para
representar a relevancia espacial, € significativa a 1%, mostrando que os crimes de roubo sio
mais bem explicados quando ¢ levada em consideracao a dependéncia espacial no modelo.

Outra prova que as regressdes espaciais explicam melhor o modelo ¢ através da
aceitagdo da hipdtese de que hé dependéncia espacial para o modelo estimado através do teste

de Anselin-Kelejian apresentado a seguir:

TESTE MI/DF VALUE PROB
Anselin-Kelejian Test 1 0.720 0.3961

Ja a Tabela 6 faz a analise similar, s6 que para os crimes de furtos.

Assim como no modelo de roubos, todas as varidveis apresentaram sinais positivos na
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regressao espacial, com a excecao de H 15 30<8. Ou seja, para os crimes de furto, esta
variavel apresenta uma relacao inversamente proporcional em relagdo aos crimes, de modo
que, se houver um aumento de homens nesta faixa etaria e com este nivel educacional, cairdo
os crimes de furto.

Outra diferenga notavel ¢ que agora a educacdo, representada pelo IFDM educagao
(IFDMED), ¢ significativa em detrimento do emprego e renda. Esta variavel apresentou um
sinal negativo mostrando que, se houver uma melhoria na educagdo dos municipios, os crimes
tendem a diminuir nestas localidades, o que vai de encontro com a literatura estudada.

As pessoas que foram presas pelo trafico de drogas (PRESTRAF) apresentaram uma
relagdo inversa em relacdo ao numero de furtos pois, quanto mais pessoas que cometem este
crime estiverem presas, menor a probabilidade de o crime de furto ser praticado.

Ja a populagdo de pessoas com idade entre 14 e 17 anos que ndo estudavam e nao
trabalhavam no momento da pesquisa em 2010 (POP14 17) mostra uma influéncia positiva
no surgimento de furtos. Esta ¢ uma idade identificada como “problema”, pois jovens com
esta idade e que ndo estudam nem trabalham podem apresentar uma maior propensdo a
cometer crimes.

Com respeito a teoria da desorganizagdo social, o numero de residéncias em condi¢ao
de extrema pobreza (RES POBR) em um determinado municipio influencia positivamente no
surgimento de crimes de furto. Esta relacdo pode ser observada no modelo de regressdo
estimado na Tabela 6.

Mais uma vez, os pesos espaciais sao significativos, o que mostra que a regressao
espacial explica melhor os furtos do que a regressao tradicional. O teste de Anselin-Kelejian

também se mostrou significativo:

TESTE MI/DF  VALUE PROB
Anselin-Kelejian Test 1 1.173 0.1910
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Tabela 6— Regressoes estimadas de furto contra indicadores sociais e familiares

. M¢étodos de estimacgao
Variaveis ; . : . .
Cross section Espacial 1  Cross section Espacial 2 Cross section
Constante -544.9146 -562.4287 54.3798
DENSD 0.0083#** 0.0189%:* 0.0522461***
H 15 30 8 - 4483.6567* -4425.1194* -5864.1373*
IFDMED 1253.0970%*%* 1256.0771%* 1050.3599%**
PRESTRAF - 0.5348*** -0.5317%** -0.7045*
POP14 17 0.7821%** 0.7739%* 1.0231*
RES POBR 0.0004*** 0.0002%**
TXFEC 9031.9891** 038.3692** 857.5881%**
W_FURTO 0.35584%** 0.3611%**
Nimero de 645 645 645
observagoes
R? 28,17
R? ajustado 28,36 29,87 26,42
R? espacial 29,47 31,11

Anselin-Kelejian 1,051 (0,1812)
Fonte: elaborada pelo autor a partir dos resultados da pesquisa
Nivel de significancia das variaveis: (***) 1%; (**) 5%; (*) 10%.

1,173 (0,1910)
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6 CONSIDERACOES FINAIS

O objetivo desta pesquisa foi conhecer a distribuicao espacial e identificar as varidveis
explicativas dos crimes de roubo e furto no estado de Sdo Paulo em 2016. A partir das
informacdes sobre os apenados no Estado de Sao Paulo, tragou-se seu perfil.
Aproximadamente 95% dos apenados eram homens e 83% tinham entre 18 e 39 anos de
idade. Os crimes de roubo e furto representaram a causa da prisdo de 41% dos homens e 19%
das mulheres. Enquanto o crime de roubo foi a principal causa da prisdo dos homens, as
mulheres encarceradas respondiam, majoritariamente, pelo crime de trafico de drogas (68%),
seguido pelo furto (12%) e roubo (7%).

Os resultados obtidos no estudo evidenciaram que em 2016 as regides com maior
renda e densidade demografica do Estado de Sao Paulo foram as que apresentaram as maiores
taxas de furto e roubo por 100 mil habitantes, como esperado pela literatura. Claramente este
resultado deveu-se ao municipio de Sao Paulo, que concentrou parte substancial destes
crimes. As mesorregides de Campinas e Ribeirdo Preto, segunda e terceira mais
desenvolvidas do estado, também foram, respectivamente, a segunda e terceira regides que
mais registraram furtos e roubos.

Da AEDE deduziu-se que a dependéncia espacial nos crimes de roubo ¢ mais robusta
do que a dos crimes de furto. Infere-se, assim, que no caso dos crimes de furto o efeito de
transbordamento entre regides ¢ mais fraco.

As regressoes espaciais cross section evidenciaram a importancia de politicas publicas
voltadas as familias monoparentais chefiadas por mulheres; a educagdo e empregabilidade de
homens adolescentes e jovens e ao combate do trafico de entorpecentes.

Os crimes de roubo se mostraram mais significativos quando se analisa a dependéncia
espacial, tanto na analise univariada, como na bivariada, contra as varidveis explicativas. Isto
ndo significa que os furtos ndo possam ser explicados pela dependéncia espacial, mas apenas
que, muitas vezes, ndo ha o efeito de transbordamento entre regides que ¢ mais observado
para os roubos.

Esta maior dependéncia espacial pode ser identificada através dos indices de Moran
(I), que sdo mais significativos para os roubos em detrimento dos furtos.

Os testes para dependéncia espacial realizados neste estudo, Anselin-Kelejian, se
mostraram significativos, ou seja, uma regressao que leva em conta a correlagao espacial entre
0os municipios e variaveis analisadas explicam melhor o modelo. Isto pdde ser visto na

comparagdo entre o cross section espacial e o tradicional.
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Em termos de politicas publicas, visando o combate dos crimes de roubo e furtos,
sugere-se: investimentos em escolas integrais desde a pré-escola até o ensino médio; suporte
governamental em auxilio as familias monoparentais; politicas afirmativas de inclusdo social;
capacitagdo e profissionalizagdo de pessoas em situacdo de vulnerabilidade social, inclusive
em presidios.

Estes investimentos poderiam amenizar as situagdes que levam ao aparecimento dos
crimes, sendo assim, o Estado poderia alocar seus recursos mais eficazmente a fim de ser mais
efetivo no combate aos crimes tidos como lucrativos.

Observou-se que para cada crime as mesorregides apresentam diferentes correlagdes
com as variaveis analisadas. Assim, uma politica publica ndo pode ser aplicada para o estado
de Sdo Paulo como um todo, porque as varidveis afetam as areas do estado de maneira
diferente. Esta pode ser uma das justificativas para o quao ¢ dificil combater os crimes
lucrativos no estado, pois para uma determinada regido a redu¢do da taxa de fecundidade pode
ser benéfica, no entanto, para outras, pode estimular os crimes.

Virias foram as dificuldades encontradas no estudo proposto. Os dados sobre os
crimes, bem como sobre a situacdo econdmica e social das cidades, possuem um acesso muito
restrito, sendo necessario também citar a subnotificagdo de crimes, o que ¢ um agravante na
estima¢ao dos modelos e identificacdo de padrdes espaciais. Os modelos aqui estimados
foram os melhores possiveis apds profunda garimpagem de dados no CENSO e na Secretaria
de Seguranca Publica do Estado de Sao Paulo (SSP-SP).

Como sugestao para outros estudos fica a analise de outros crimes e a correlagdo com
mais varidveis de apoio, em outras regides para que, no futuro, os recursos possam ser

alocados de forma eficiente na solugdo de crimes por todas as regides-problemas do Pais.
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